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Ozet

Bu c¢alismanin amaci, farkli veri madenciligi modelleri kullanarak,
ogrencinin dershanede aldig1 egitim programina katilim siiresi, brans dersleri
parametrelerine gore Universiteye yerlesme durumlarini irdelemek, sonug ve
onerilerde bulunmaktir. Bu amagla, son yillarda genis kullanim alani olan “veri

madenciligi” yontemlerinden yararlanilmaktadir.



mailto:bunyaminhatiboglu@hotmail.com
mailto:zaferaslan@aydin.edu.tr
mailto:metinzontul@aydin.edu.tr
mailto:aligunes@aydin.edu.tr

DERSHANE EGITIMININ, OGRENCININ UNIVERSITEYE
YERLESMESINDEKI ETKISI
Biinyamin HATIPOGLU, Zafer ASLAN, Metin ZONTUL' Ali GUNES

Dershaneler iiniversite boliimlerini siirekli inceleyerek, farkli brang
derslerinde basarili olan &grenciler izlenmektedir. Ogrencilerin kariyer
planlamasia ve brang derslere olan egilimlerine bakilarak, lise donemlerinde
rehber Ogretmenler tarafindan yonlendirilmektedir. Bu sistem o6grencinin
tiniversitede istedigi boliime yerlesmesine katki saglamaktadir.

Matematik, Geometri, Tiirk¢e ve Cografya derslerinden basarili olan
ogrencilerin lisans boéliimlerine yerlesme oranlarinin oldukca yiiksek oldugu
goriilmistiir. Lisans boliimlerini kazanmada bu branglarda basarili olmanin
biiyiik rolii vardir. Matematik ve Geometri derslerinden basarili olmayip, Tiirkge
ve Cografya derslerinde basari gosteren Ogrenciler ¢ogunluklu on lisans
bolimlerini tercih etmektedirler.

Matematik, Geometri, Tiirk¢ce ve Cografya derslerinde basarili olamayan
Ogrenciler ya tercih yapmamakta, ya da tercih ettigi herhangi bir boliime halde
yerlesememektedirler.

Anahtar Kelimeler: Veri Madenciligi, Algoritma, Dershane, Universiteye

Yerlesme Durumu

1. GIRIS

Son donemde glindemde olan dershaneler ozellikle kayit sayilarina
bakildiginda ¢ok revagta olduklari gozlemlenmektedir. Ogrencilere sunduklari
egitim programlar1 ile Ogrencinin {niversiteye yerlesmesine yardimei
olmaktadirlar. Hatta daha lise doneminde kayit almakta ve Ogrenciyi

derslerindeki basarisina, tiniversitelerin hangi boliimlerine hangi brans derslerde
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daha basarili olan 6grencilerin kabul edildigi vb. verilere gore 6grenciyi brang
derslere yonlendirmektedirler.

Bu calismada oOzellikle Ogrencinin dershane programlarina katilim
stiresinin ve brang derslerinin 6grencinin iiniversiteye yerlesmesindeki katkisi
irdelenmektedir.

Bu Calismada 2013 yilinda ulusal tez merkezinde de yayinlanan
“Dershane egitiminin {iniversiteye yerlesmedeki etkisinin veri madenciligi ile

irdelenmesi” adli tez ¢alismasindan faydalanilmistir [1].

1.1 EGITIM VE OGRETIM SIiSTEMINDE DERSHANELERIN
YERI

Dershanelerin birinci 6nceligi, bir egitim kurumu olmaktan 6nce 6gretim
faaliyetlerini sinirli zaman diliminde ger¢eklestirmeyi amaglayan kurumlar olma
seklinde agiklanabilir.

Egitim, genel anlamda &gretimi de kapsayan ¢ok genel bir tanimlamadir.
Ogretim ise daha sinirl1 bir alanda dgrencilerde davranis degisikligine yol agacak
bilgilerin kazandirilmasidir.

Dershaneler sinav odakli kurumlar oldugu icin dncelikle isin 6gretim

ayagini tamamlamaya yoOnelik faaliyetler yaparlar.

1.2 DERSHANELERIN KURULUS AMACI
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Dershanelerin  baglangigta kurulus amacina ek olarak giiniimiizdeki
islevlerinde de bir takim degisiklikler yasanmaya baslanmistir. Artik sadece
siavlara hazirlayan kurumlar degil, 6grencinin okul dis1 zamanim yine 6gretim
ortami ile degerlendirdigi ve onu zararli aligkanliklardan uzaklagtiran yerler
olarak gortilmektedirler.

Son yillarda dershaneler bir takim sosyal, kiiltiirel ve sportif aktiviteler
ile ogrencilerin ilgi ve yeteneklerini destekleyen, onlar1 sosyallestiren yerler
olarak da faaliyet gostermeye baglamislardir.

Bu agidan bakildiginda kurumsallagsmis dershaneler sadece 6gretim
yapan yerler degil, ayn1 zamanda egitim siirecini de devam ettiren ve okullarda
gerceklestirilmeyen sosyal etkinliklerin yapildigi kurumlar haline gelmektedir.

Dershaneler 6zel sektor girisimidir. Hizmet {ireten kurumlardir ve hedef
kitlesi insandir. Gerek Ozel sektor olusu gerekse hizmet sektoriinde olmast

miisteri memnuniyetini de beraberinde getirmektedir.

1.3 DERSHANELERDE EGITIiM OGRETIM SURECI

Genelde ilk ve orta 6grenim kurumlarinda temel kazanimlari edinen bir
Ogrenci, hem genel tekrarlarla bilgisini pekistirmek, hem de O6grenim
kurumlarinda siiresi i¢inde edinemedigi bilgiyi tamamlamak iizere dershaneye
gitme ihtiyaci duymaktadir.

Ogrenciler bu kurumlarda uygulanan smav odakli egitimle, sinav
igerigine uygun ve soru ¢ikma olasiligt yiiksek olan iinite ve konular hakkinda

bilgisini tazeler, ayrica test ve siav teknigi konusunda kendisini gelistirir. Bu
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siiregte kendisi ile ayn1 programi izleyen arkadaslari ile bir rekabet ve yaris havasi
icinde daha iyi bir motivasyon saglar.

Dershanelerde diizey siniflarinin olusturulmasi, ayni basar1 diizeyine
sahip Ogrencilerin bir sinifta toplanmasina ve islenen konularin smifin, dolayl
olarak da o smiftaki her bir d6grencinin bilgi, basar1 ve algt diizeyine uygun
yontemlerle anlatilmasini saglar. Bu da hem 6grencinin konuyu anlamasini, hem
de 6gretmenin isini kolaylastirir.

Y1l iginde ¢ok sayida uygulanan deneme simavlar ile 6grenci, hedef
olarak belirledigi simnava girmeden 6nce dnemli bir deneyim kazanmis olur. Bir
taraftan soru ¢ézme hizim artirirken, diger taraftan zaman kullanimi, okuma ve
anlama hizin1 gelistirme, kodlama disiplini gibi sinavin teknik ayrintilarin1 6nemli
Olciide Ogrenir.

Merkezi smavlarin en Onemli olumsuzluklarinin basinda sinavin
psikolojik yiikii gelmektedir. Sonunda 6grencinin gelecegi ve kariyer planlamasi
ile ilgili belirleyiciligi olan bir sinavin mutlaka kaygi ve heyecan yaratmasi
beklenir. Bu her adayda ayn1 diizeyde olmasa da biiyiik dl¢iide yasanir.

Dershanelerde yapilan bu uygulamalar sinava sadece bilgi yoniinden
degil psikolojik yonden de hazirlanmay1 kolaylastirir. Siirekli deneme sinavina
girerek hiz ve deneyim kazanan bir aday zamanla gergek simavi da bir deneme
sinavindan farksiz olarak algilamaya baslar ve siradanlastirir.

Dershanelerin sistem i¢indeki en vazgegilmez yanlarindan birisi de ders
dist uygulamalarin yogunlugudur. Isteyen adaylar ders disinda organize edilen

etlit ve birebir ¢aligmalar ile kendini daha ayricalikli hisseder.
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Ulkemizde geng niifus sayisindaki fazlalik ve okullasmanin heniiz
ihtiyac1 yeterince karsilayamamasi, okullarin ve 6gretmenlerin 6grenciye ilgi
konusunda yeterince zaman ayiramamasi Ogrenme siirecini olumsuz
etkilemektedir. Giiniimiizde okul, 6grenci zihninde devam edilip diploma alinan
yer olarak algilanmaktadir.

Siava hazirlik konusunda dershaneler okullara oranla daha giiglii bir
algiya sahiptir. En yiiksek puanli ve en nitelikli okullarin 6grencileri dahi, bir
dershanede egitim hizmeti alarak bu yarigta geri kalmamay1 amaglamaktadir.

Toplumda dershaneye gitmeden sinavda basarili olunamayacagina dair
net bir algi olusmaya baslamistir [2]. Bu alginin tartismaya agik olmasina karsin
dershanelerin simava hazirlikta 6grenciye kattigi bilgi, teknik ve motivasyon
kesinlikle yadsinamaz.

Dershanelerin bir diger ayricalifi sinava yonelik test ve dokiiman
zenginligidir. Okul kitaplarinda kullanilan igerik ve yontem dogrudan sinava
yonelik bir hazirlig1 destekler nitelikte degildir.

Okulda merkezi smav teknigine uygun olmayan yontemlerle 6lgme
degerlendirme yapilmasi da 6grencilerin merkezi sinavda basarili olabilmeleri
icin yeterli veri sunmamaktadir.

Ornegin, liselerde 4 yilda kazamlamayan bilgi birikimi ve teknik
yontemler, 6grencilere dershanede sadece hafta sonu programu ile bir dgretim

yilinda kazandirilabilmektedir.
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1.4 SINAV VE NOT KAYGISI

Okullarm elini gliclerinden en Onemli unsur not olmasina ve
dershanelerin not gibi bir kaygilari olmamasina ragmen 6grencinin bos zamanini
dershanede degerlendirmesi Olgme, degerlendirme yontemi konusunda
dershaneyi bir adim 6ne ¢ikarmaktadir.

Ogrenci okulu bitirecek kadar not almay1 yeterli gormekte, ama nihai
sinavina daha ciddi bir tutum ile yaklagmaktadir. Bu dogrultuda dershanede
sunulan 6lgme degerlendirme hizmeti 6grenciyi daha objektif kriterlere gore

degerlendirir niteliktedir [2].

1.5 DERSHANELERDE VERI MADENCILIGI iHTiYACI

Ozellikle kurumsallasan dershaneler ¢ok sayida oOgrenciye hizmet
vermekte, ¢cok sayida dgretmen ve gorevli istihdam etmektedir. Ogrencilere yil
boyunca kitap ve sinav hizmeti sunmaktadir.

Ogrenci 6demeleri, maas 6demeleri ve gesitli giderler, diger smav
hizmetleri harcamalar1 kayit altina alinmaktadir. Kurumsallasan dershaneler bu
kayitlar1 her yil diizenli olarak tutmaktadirlar. Bu verileri kullanarak anlamli
sonug ¢ikarma ve yeniden yapilanma ve planlama ihtiyaci duymaktadirlar. Ancak
tutulan veriler ¢ok fazla ve birbirinden ¢ok farkli olacagindan bu verilerin ihtiyaca
cevap verecek sekilde ayrilmasi gerekmektedir. Bu amagla “veri madenciligi”

yonteminden yararlanilabilmektedir.
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2. VERI MADENCILIGIi

Veri Madenciligi (VM) siirekli giincellenen ve hareket goren degisken
veri tabanlarina uygulanmaz. Oncelikle veriler belirli asamalardan gecirilerek
olusturulan veri ambarina aktarilir. Veri ambarindaki 6zet veriler {izerine VM
algoritmalar1 uygulanir. Veri madenciligi, veriler arasindaki iligkilerden
faydalanarak yeni, anlasilir bilgi ¢ikarma islemidir [3]. Veri Madenciligi,
sistemde bulunan ama bilinirligi olmayan ancak potansiyel olarak yararli olan
verinin bilgiye doniistiirtilme siirecidir [4].

Daha basit olarak veri madenciligi biiyiik 6l¢ekli veriler arasindan degerli
olan bilginin bulunup ortaya ¢ikarilmasi islemidir [5].

VM satis ve pazarlama, miisteri iliskileri yonetimi, risk analizi ve
yonetimi,  egitimde  basarmin  arttirilmasi  alanlarinda,  perakende,
telekomiinikasyon, bankacilik, finans ve portfoy yonetimi, egitim gibi sektorlerde

kullanilmaktadir.

2.1 VERI MADENCILIGININ KULLANIM GEREKSINIMi

Kayitlarin hizli bir sekilde artmasi, rekabetin biiylimesi gibi faktorler
ozellikle pazarlama stratejilerinin de gelistirilmesini saglamaktadir. Asagida
sayilabilen birka¢ neden veri madenciliginin kullanilma gereksinimini ortaya

koymaktadir.
* Hizla artan veri kayitlari,
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- Cok fazla ve ¢ok farkli tiirde verinin, tek bir ortamda depolanmasi,
- Geleneksel eski tekniklerin ham verileri islemede yetersiz kalmasi,

- Bilim insanlarina verileri siniflandirma ve gruplandirma, hipotez
olugturma, varsayimlar ve tahmin yapabilme konusunda yardimci
olunmasi,

- Rekabet ve giiciin igletmeler i¢in biiyiik 5nem tagimasi.

2.2 VERi MADENCILiIGINDE KULLANILAN ADIMLAR

Veri temizleme: Tutarsiz ve hatali veriler, veri tabani tizerinde yapilacak
analizlerde yanlis sonu¢ verebileceginden bu hatali veriler veri ambarina
aktarilmadan once silinir. Ornegin dershanede egitim gdren bir dgrenci eger
egitimi boyunca hicbir deneme sinavina girmediyse yapilacak analizde bu
Ogrenciye yer verilmemelidir.

Veri biitiinlestirme: Farkli veri kaynaklarinda tutulan ayni tiirdeki
veriler farkli kisaltmalara sahip olabilir. Ornegin 6grenci verilerinin tutuldugu
kaynakta 6grencinin grubu “12. Smif” veya “Mezun” diye tutulabilirken, sinav
verilerinin tutuldugu kaynakta “12” veya “MZ” adiyla tutulabilir. Bu yiizden
veriler birlestirilirken ayni kisaltma ile birlestirilmelidirler.

Veri biitlinlestirmeye ait Sekil 2.1°de ad ve soyad1 ayn1 olmasina ragmen
grubu iki farkl sekilde gosterilen 6grencinin “Grubu” adli verisi “12. SINIF” diye

ayni1 adla isimlendirilmistir.
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Ad Soyad Binyamin HATIPOGLU

Grubu 12. SIMNIF

Binyamin HATIPOG

Ad Soyadi Binyamin HATIPOGLU 12. SINIF

Grubu 12

Sekil 2.1 — Veri Biitiinlestirme

Veri Se¢me: Yapilacak olan analiz ile ilgili sadece ihtiya¢ duyulan
verileri belirlemek gerekir. Ornegin &grencinin telefon bilgisine ihtiyag
duyulmuyorsa telefon bilgilerini veri ambarina almaya gerek yoktur.

Veri Doniisiimii: Bazi durumlarda, ozellikle sayisal degerleri aynen
hesaplamaya katmamak gerekir. Ornegin “A” dersinden 20 soru iizerinden 10
soru ¢ozen %50 basarilidir. “B” dersinden 30 soru iizerinden 15 soru ¢ézen yine
%50 basarilidir. Bundan dolay1 bazi hesaplamalarda soru sayilarmi birbirlerine
endeksleyerek hesaplama yapilmalidir.

Bu asamadan sonra veri orlintiileri i¢in akilli metotlar uygulanabilir.
Ardindan baz1 6lgiimlere gore elde edilen bilgiyi gdsteren Oriintiiler tanimlanir.
Son olarak da elde edilen bilginin kullanictya sunumu gergeklestirilir. Sekil

2.2’de veri madenciligi sisteminin agamalar1 gosterilmektedir.

22



DERSHANE EGITIMININ, OGRENCININ UNIVERSITEYE
YERLESMESINDEKI ETKISi
Biinyamin HATIPOGLU, Zafer ASLAN, Metin ZONTUL' Ali GUNES

VT2 }‘ r ) o V_eri ) > Veri Segme
) Temizleme

W

/
S
V.
VT3 Veri
Donigsamo

|

Akl
Metotlann
Uygulanmasi

Oriinti

Tammlama

Sekil 2.2 — Veri Madenciligi Sistemi, (VT; Veri Tabani)
2.3 VERI AMBARI

Veri Ambari, bir veya birden fazla veri kaynaginda bulunan verilerin, veri
temizleme, veri biitiinlestirme, veri doniistiirme gibi belirli evrelerden gecirilerek
aktarildig1 6zet bir veri tabanidir. Veri Ambarlari, veri kaynaklarindan aldigi
verileri birlestirip, bunlarin karar destek uygulamalarinda kullanilmasini saglarlar
[6]. Veri ambari, sorgulama ve analiz i¢in kullanilmak {izere tasarlanmis iliskisel
bir veri tabanidir. Veri ambarinda veriler, genelde hareket verisinden elde edilmis
tarihsel bilgilerle beraber saklanirlar. Veri tabani hareketlerinden kaynaklanan is
yiikiiyle analiz yiikiinii birbirinden ayirir. Bu sayede degisik veri kaynaklarindan
toplanan verilerin tek bir yerden analiz edilmesini saglarlar [7]. Veri ambarinda
tutulan verilerin degisken olmayan yapida olmasi gerekir. Veri tabanlarinda

tutulan veriler gergek zamanlidir ve degisken olabilirler ancak veri ambarina
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aktarildiktan sonra veri ambarindaki veriler degistirilmemelidir. Veri
ambarindaki tarihsel veri genellikle gelecekte ne olabilecegini tahmin etmek i¢in
raporlama ve analiz amaciyla kullanilir [7].

Veri tabanlan {izerinde sorgulama yapip gelen sonuglarin diizenlenmesi
yerine, daha énceden hazirlanip diizenlenen veriler {izerinde sorgulama yapilmasi
amagclanir. Bu iglemlerin dnceden yapilip veri ambarinda hazir tutulmasi hem veri
¢ekim iglemlerinde performansi arttirir, hem de veri tabanlarindaki is yikiini

azaltir [8].

2.4 VERI MADENCILiGi MODELLERI

Veri madenciligi modelleri gordiikleri islevlere gore tice ayrilmaktir: i)

Siniflama ve Regresyon; ii) Kiimeleme yontemi; iii) Birliktelik Kurallari [9].

Smiflama ve Regresyon: Bu maddede amag, girdi olarak tahmin edici
degiskenlerin yer aldig1 ortamda, ¢ikt1 olarak bagimli bir degiskenin degerinin
bulundugu bir model kurmaktir. Bagimli degisken sayisal degil ise problem
siniflama problemine doniigiir. Eger bagimli degisken sayisal ise problem
regresyon problemi olarak adlandirilir [9].

Simiflama ve regresyon, verileri siniflamak veya gelecek veri egilimlerini
tahmin etmek i¢in kullamilan iki veri analiz yontemidir. Siiflama verileri
kategorize etmek icin kullanilirken, regresyon siireklilik gosteren degerlerin

tahmin edilmesinde kullanilir [10].
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Ornegin, simiflama  modeli 6grencilerin iiniversiteye yerlesme
durumlarini temel alarak, egitim gordiikleri brang derslerinin ne kadar isabetli
oldugunu kategorize etmek i¢in kullanilirken, regresyon modeli anket sonuglari
verilen Ggrencilerin liniversitede okumak isterken hangi programlari tercih

edeceklerini tahmin etmek i¢in kullanilabilir.

Siniflama ve regresyon modelinde kullanilan baslica yontemler asagida
listelenmistir.

e Karar Agaclan

e Bayes Siniflandirma

e  Yapay Sinir Aglar

Karar Agaclari: Karar agaglari ile iiretilen model tersine ¢evrilmis bir agaca
benzemektedir. Bu agag¢ karar verme noktalari olan diigiimler ve bu diigiimleri
birbirine baglayan dallardan olusmaktadir. En tepede kok diigiim bulunmaktadir.
Bu diigiimde bir takim 6zellikler test edilmekte ve bu testin farkli sonuglarina
gore kok diiglimden dallar tiiremektedir. Her bir dal yeni bir karar diiglimiine
baglanmakta ve burada yeni birtakim Ozellikler test edilerek bu diigiimlerden
dallar tiremektedir. Agag yapisinin en altinda ise artik kendisinden dal tiiremeyen
yaprak diigiimleri bulunmaktadir [11].

Birbirinden farkli, ayrik (Ayrik Veri) 6zellikler igin, algoritma, veri seti

icinden giris (input) siitunlan arasindaki iligkileri temel alarak bir tahmin
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gerceklestirir. Ozelliklede algoritma, tahmin siitunu ile baglantili olan giris
stitunlarini tahmin eder.

Ornegin, Bisiklet satin alan miisterilere bakacak olursak, 10 geng
misteriden 9’u bisiklet satin alirken yasli miisterilerden sadece 2’si bisiklet
aliyorsa algoritma yas faktdriiniin 6nemli bir tahmin edici unsur oldugu sonucuna
varir.

Siireklilik arz eden (Stirekli Veri) oOzellikler i¢in, algoritma lineer
regresyon kullanarak, karar agacinin nerelerde dallanacagimi belirler. Ornegin
pazarlama boliimii, miisterilerin demografik yapilarini inceleyerek hangi tiriinleri
tercih ettiklerine gore demografik bir satig stratejisi belirleyebilir.

Grafik 2.1’de bisiklet satin alan ve almayan miisteriler yas
temelinde smiflandirilmistir. Grafik 2.2°de ise karar agaci modelinin yas

faktoriint “Kiigiik” ve “Biiyiik” diye ikiye ayrildigi goriilmektedir.

MUsTer Sayis

¥ag

. Satin Alan

|:| Satin Almayan

Grafik 2.1 - Ayrik Veri Ornegi
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Yag: Kiglk Yasg: Blyik

. Satin Alan

D Satin Almayan

Grafik 2.2 - Ayrik Veri Sonucu

Uygulanan algoritma sonucu modele yeni dallar (node) eklenmistir ve

kokte Niifusun tamami yer almis ve dallanarak devam etmistir.
Grafik 2.3’deki diyagram tek ya da birbirine baglantili iki ¢izgi

kullanilarak modellenen veri igerir. Tek ¢izgi veri icin yeterli degildir. Iki

¢izginin kullanilmasi verinin sunumunu daha anlasilir hale getirir.
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Grafik 2.3 - Siirekli Veri Ornegi

Bayes Siiflandiricilari: Naive Bayes Algoritmasi Bayes Teoremini temel alan
bir siniflama algoritmasidir. Bayes Algoritmasi diger algoritmalara gore daha az
hesaplama igerir ve girig siitunu ile tahmin siitunu arasindaki iligkilerin daha hizli

bir sekilde kesfedilmesini saglar.

Ornegin; promosyon stratejisi gelistiren bir pazarlama boliimii hangi
misterilere el ilan1 gonderecegine bu yolla karar verebilir. Maliyeti diigiirmek i¢in
olumlu cevap alabilecek miisterileri se¢mek ister. Yas ve lokasyon bilgilerine
bakarak hangi miisterilerin {irlin satin almada benzer Ozellikler gdsterdigini
kesfedebilir.

Sekil 2.3’de yas, mesafe ve egitim durumuna gore bisiklet satin alma ya

da satin almama durumuna gore siniflandirma sonucu gosterilmistir.
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Sekil 2.3 - Yas, Mesafe ve Egitim Durumuna Goére Bisiklet Satin Alma ya da
Satin Almama Durumuna Gore Siniflandirma (0 — Satin Almama, 1 — Satin

Alma)

Yapay Sinir Aglari: Yapay sinir aglari insan beyninden esinlenerek gelistirilmis
bir yontemdir ve mithendislik, finans, egitim gibi bir¢ok alanda kullanilmaktadir
[12].

Yapay sinir aglar1 temelde 3 katmandan olusur. Giris (input) katmani,
gizli (hidden) katman ve ¢ikig (output) katmani. Ayrica gizli katman ihtiyaca gore
arttirllabilir. Ancak katman sayisimin artmasi 6grenme slirecini arttirmakla
birlikte performans: diigiirmektedir. Sekil 2.4’de bu katmanlar bir 6rnekle

gosterilmistir.
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Girig Gizli Cikis

xl =20

(ho_w{3l])

‘ = O:(3xw + b)

Sekil 2.4 - YSA Katmanlariin Gosterimi

®2(Jxw + b)
(ih_w(2.3])

Asscociation Rules — Birliktelik Kurallari: Birliktelik algoritmasi 6zellikle
market sepet analizlerinde yararli olan kullanigh bir algoritmadir. Miisterilerin
onceden satin aldigi {irlinleri temel alarak miisteri davraniglarini tespit etmekte
kullanilmaktadir. Birliktelik algoritmasi hangi {iriinlerin birlikte gruplandigini
saptar. Ama¢ miisterinin gelecekte hangi iiriinleri satin alabilecegini tespit
etmektir.

Ayrica egitimde ¢esitli calismalarla 6rnegin 6grencilerin basarisiz
olduklar1 dersler arasindaki baglantilar tespit edilebilmekte veya segmeli derslerin

belirlenmesinde Ogrenci tercihleri temel alinarak se¢meli dersler arasindaki
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iligkiler belirlenebilmekte ve buna gore se¢meli dersler agilabilmekte veya
kaldirilabilmektedir.

Bu ¢alismada 6grencilerin sorumlu olduklar1 dersler, dershanede egitim
alma siiresi gibi gruplar arasindaki baglantilarin {iniversiteye yerlesme durumuna
etkisi incelenmektedir. Destek sayist (support) veri seti igerisindeki verilerin
kombinasyonun kag defa gectigini gostermektedir. Giiven seviyesi (confidence)

ise bu kombinasyonla birlikte diger verilen birlikte olma olasiligini gosterir.

Apriori Algoritmasi: Veri madenciliginde birliktelik kurali modelinde
kullanilan ve veri kiimeleri arasindaki iligkiyi ¢ikarmak igin gelistirilen bir
algoritmadir.

Apriori algoritmasi, 6zellikle ¢ok biiyiik 6lgekli veri tabanlar iizerindeki
veri madenciligi caligmalari i¢in gelistirilmistir.

Algoritmanin amaci, veri tabaninda bulunan satirlar arasindaki baglantiy1
ortaya cikarmaktir. Algoritmanin ismi, Latincede 6nce anlamina gelen “prior”
kelimesinden gelmektedir.

Algoritma yap1 olarak, asagidan yukariya (bottom-up) mantigimi
kullanilmakta ve her seferinde tek bir elemani inceleyerek bu elemanin diger

elemanlarla birlikteligini ortaya ¢ikarmaya ¢aligmaktadir.

Apriori Algoritmasi pseudo-code’u Formul 2.1°de gosterilmistir.

31



DERSHANE EGITIMININ, OGRENCININ UNIVERSITEYE
YERLESMESINDEKI ETKISI
Biinyamin HATIPOGLU, Zafer ASLAN, Metin ZONTUL' Ali GUNES

Apriori(T, €)
Ly + {large 1 — itemsets}
ks 2
while Lk—l ?5 ﬂ

for transactions ¢t € T
Cy +— {cle € Cp Ae Tt}
for candidates ¢ € C%
countle] +— counit[c] + 1
Ly + {cle € Cp, A countlc] = €}
k+—k+1

return U L
K

C;c<—{c|c=a-U{b}f"\a-€Lk_lf\bEULk_lf'\bEa.}

Formul 2.1 - Apriori Algoritmasi Pseudo-Code

Kiimeleme modelleri: Kiimeleme algoritmasi bir boliimleme algoritmasidir.
Tekrarlamali tekniklerle veriler benzer karakteristik 6zelliklere gdore gruplara
ayrilirlar. Model belirlenirken tahmin edilecek siitun birden fazla olabilir.
Nesnelerin kendilerini, ya da diger nesnelerle olan iligkilerini tarif eden bilgileri
kullanarak nesneleri gruplara ayirma islemidir. Kiimelemede amag; grup i¢indeki
nesneleri, diger gruplardaki nesnelerden olabildigince ayri/bagimsiz, kendi
aralarinda ise birbirine benzer/bagimli olacak sekilde olusturmaktir [13].
Kiimeleme modellerinde amag¢ verilerin birbirlerine ¢ok benzedigi, ancak
Ozellikleri birbirlerinden ¢ok farkli olan kiimelerin bulunmasi ve veri tabanindaki

kayitlarin bu farkli kiimelere bolinmesidir [14].

K-Means (K- Ortalama) Algoritmasi: K-Ortalama Algoritmasi bolimlemeli

algoritmalarin en ¢ok bilinenidir, 1967 yilinda gelistirilmistir. Bundan sonrasinda
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gelistirilen boliimlemeli algoritmalar, k-Ortalama algoritmasina c¢ok benzer
calisma mantigina sahiptir.

K-Ortalama algoritmasi sayisal veriler lizerinde ¢alisan bir algoritmadir.
Bu algoritma asir1 u¢ degerlerden veya giriltiili verilerden etkilenir.
Algoritmada ilk olarak k adet kiime olusturulmasi hedefi ortaya konur ve
sonrasinda k tane ortalama degeri rasgele belirlenir. Verilen bu ortalama
degerlerine gore de biitiin sayilar hangi ortalamaya yakinsa o kiimeye dahil edilir.
Algoritma biitiin sayilar1 kiimeledikten sonra bir kez daha ortalama degerleri
bulunur ve tekrar sayilar hangi ortalamaya yakinlarsa oraya dahil edilirler. Bu

islemler son 2 islemde ayn1 kiimeler ¢ikana kadar devam eder [15].

3. UYGULAMA ARACLARI

Bu ¢aligmada hem veriler tizerinde sorgulama yapilmasina hem de veri
madenciligi yOntemlerinin uygulanmasina imkan saglamasi bakimindan
Microsoft SQL Server Platformu kullanilmasina karar verilmistir. Microsoft SQL
Server Platformu catis1 altinda “Business Intelligence Developmnet Studio,
BIDS” adli program, veriler iizerinde Veri Madenciligi uygulamalarina olanak

saglamaktadir.

3.1 BUSINESS INTELLIGENCE DEVELOPMENT STUDIO

Business Intelligence Development Studio, Analysis Services,

Integration Services ve Reporting Services projelerini igeren is ¢oziimleri
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gelistirmek i¢in kullanilabilecek birincil ortamdir. Her tiirlii proje ve karar destek
¢oztimlerinde gerekli nesnelerin olusturulmasi igin sablonlar saglar ve nesnelerle

caligmaya yonelik ¢ok cesitli tasarimlar, araglar ve sihirbazlar sunar.

4. ANALIZ

VM boliimiinde bahsedilen modellerden faydalanarak bu modeller
dershanede egitim programina katilan Ogrenciler iizerinde BIDS programini
kullanilarak uygulanacaktir.

Toplamda 4858 6grenci iizerinde calisilmistir. Karsilagtirmali modeller
icin test amaci ile rasgele 3000 kayit {izerinde ¢alisma gerceklestirilmistir. Bunun
icin SQL iizerinde “SELECT TOP 3000 * FROM Tablo Adi ORDER BY
NEWID()” sorgusu ile birbirinden farkl kayitlar elde edilmistir.

4.1 KARAR AGACLARI

Sekil 4.1’de dershanede egitim programina katilan dgrenciler iizerine
“Karar Agaci Modeli“ uygulanmasiyla ortaya ¢ikan sonug gosterilmistir. Karar
agacinin katilim sayisini1 oncelikle “1” ve “1 olmayan” sekilde ikiye ayirarak alt
dallara dogru ilerledigini goriilmektedir. Burada dershaneye 1 yil siire ile

katilimin 6nemli bir faktor teskil ettigi goriillmektedir.
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KATILIM

T
O

=7
GRLIBU [ — ]
= "1 Saral
— = — FATILIM mok
GRURY
MEZUN

Sekil 4.1 - Dershaneye Katilim Siiresinin Karar Agac1t Modeli Ile Belirlenmesi

Yiksak LT=T 4
Toplam Adet: 377
Durum Adet CHlasik S=kil
Difer 0 0,00%
Tercih Yapmadi 77 20,47% B
Yerlesemedi 64 17.06% B
Yerlesti (Lisans) 202 53,29% I

Yerlesti (On Lisans) 34 9,18% |

KATILIM not = '1" ve GRUBU = "12.5inif' ve KATILIM not = '2'

Sekil 4.2 - “12. Simf” ve 2+ Y1l Dershaneye Katilan Ogrencilerin Durumu
Agac yapisinda alttaki dallara indik¢e daha spesifik sonuglara ulasmak
miimkiindir. 12. Smif grubundan KATILIM degeri “1” ve “2 olmayan”
ogrencilerin yerlesme durumlart Sekil 4.2°de verilmistir.
Karar agact modeli katihm siiresinin agirlikli etkisine bakarak agac

yapisini “1” ve “1 olmayan” geklinde ikiye ayirmistir. Bu da egitim programinin
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degerlendirilmesi acisindan egitim siiresinin 1 y1l olmasinin etkisinin {izerinde

durulabilecegini ifade etmektedir.

4.2 BAYES SINIFLANDIRICILARI

Belli kriterlere gore siniflandirma yapmak hedef kitlenin egilimleri
hakkinda bilgi verir. Sekil 4.3’de katilim siiresi ve 6grencinin mezun ya da son
sinif olmasma gore gergeklestirilen siniflandirma, 6grenciye hangi egitim

programinin dnerilebilecegini gostermektedir.

= Durem Togam Veresh (Lsans)  TenchVaomad  Teregemed  Veriest (Onlsans) D
Orzeliil = @5 ;58 2 25 ) o
B 1250 -
ey . o [ 1
8 Diger i | i |
[ I}
: E E Bl EH}
L I = _— — = —
® Diger

Sekil 4.3 - Katilim Siiresi ve Grubun Bayes Siiflandirma Sonucu Yerlesme

Durumuna Etkisi

4.3 BIRLIKTELIK KURALLARI

Tablo 4.1°de , Destek sayis1 ve giiven seviyesi birliktelik kuralina gore
hesaplandiginda Ogrencilerin lisans bdliimlerine yerlesme durumuna etkisi

goriilmektedir.
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Tablo 4.1 Lisans Boliimlerine Yerlesmede Birliktelik Kurallarinin Etkisi

DERSHANE EGITIMININ, OGRENCININ UNIVERSITEYE

YERLESMESINDEKI ETKISI

%isytfs'f Sf\‘;lvy o Birliktelik Kurali
14 0,88 KATILIM =5, Fizik -> SONUC = Yerlesti (Lisans)
47 0,81 KATILIM = 4, Fizik -> SONUC = Yerlesti (Lisans)
82 0,78 KATILIM = 1, Ingilizce -> SONUC = Yerlesti (Lisans)
13 0,77 KATILIM =5, Geometri -> SONUC = Yerlesti (Lisans)
13 0,77 KATILIM =5, Matematik - > SONUC = Yerlesti (Lisans)
362 0,76 KATILIM =2, Biyoloji - > SONUC = Yerlesti (Lisans)
285 0,45 KATILIM = 1, Felsefe - > SONUC = Yerlesti (Lisans)
1723 1,00 Matematik, SONUC = Yerlesti (Lisans) -> Geometri
1253 1,00 Tiirkge, SONUC = Yerlesti (Lisans) -> Cografya
868 1,00 Fizik, SONUC = Yerlesti (Lisans) -> Biyoloji
493 1,00 Tarih, SONUC = Yerlesti (Lisans) -> Felsefe

Sekil 4.4 - Lisans Boliimlerine Yerlesmede Birliktelik Kurallarinin Agirlikl

Etkisi
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Sekil 4.4’de lisans boliimiine yerlesmede agirlig1 olan brang derslerin rolii
goriilmektedir. Mor renkte goriilen matematik, geometri, Tiirkge ve cografya
dersleri 6grencinin lisans boliimlerine yerlesmede daha fazla etkin rol
oynamaktadir. Turuncu renkte goriilen katilim siiresi ve brans derslerin roliiniin
daha az etkin oldugu goriilmektedir.

Lisans boliimiine yerlesmede giiven seviyesine bakildiginda matematik
dersinden basarili olan bir 6grencinin geometri dersinde de basar1 gosterdigi

%100 kesindir.

St 8 e i Pt et 15 g 3 deerarcen.
I st roin | )

a
Sekil 4.5 - On Lisans Béliimlerine Yerlesmede Birliktelik Kurallarmin Agirhikly
Etkisi
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Sekil 4.5°de 6n lisans boliimiine yerlesmede agirligi olan brans derslerin
rolii goriilmektedir. Mavi renkte goriilen Tiirkge ve cografya dersleri 6grencinin

on lisans boliimlerine yerlesmede daha fazla etkin rol oynamaktadir.

Sekil 4.6’da herhangi bir bolime yerlesememede agirligi olan brang
derslerin rolii goriilmektedir. Mavi renkte goriilen matematik, geometri, Tiirkce
ve cografya derslerinde basarisiz olmak &grencinin herhangi bir boliime

yerlesememesinde daha fazla etkin rol oynamaktadir.

St 8 e 1w bt 10 P 8 eperderee.
W sttt e | T

Sekil 4.6 - Herhangi Bir Boliime Yerlesememede Birliktelik Kurallarmin
Agirlikli Etkisi
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Sekil 4.7 - Herhangi Bir Tercih Yapmamada Birliktelik Kurallarinin Agirlikli
Etkisi
Sekil 4.7°de herhangi bir tercih yapmamada agirligi olan brans derslerinin
rolii goriilmektedir. Mavi renkte goriilen matematik, geometri ve cografya

dersleri, tercih yapmamada daha fazla etkin rol oynamaktadir.

Apriori Algoritmasi: Veri tabaninda Ogrenci Yerlesme Sonuglari, TC Kimlik
Numarasi ile Sinavda ¢dziimledigi ders ve katilim sayisi birlikte tutulmaktadir.
Apriori algoritmasinin ilk adimi, her dersin ve katilim sayisinin destek

sayisini, yani kag kere listede gectigini saymaktir.
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SOLCQuery2.sql - L YAMINYUser (33))* ¥ SQLQuery1.sgl - ..YAMIN\User (52))*

<

DECLARE BDESTEK INT, @CONFIDENCE FLOAT

SET @DESTEE = 100

SET BCCONFIDENCE = 0.4

—— Benzersiz Ofrenci-Ders Hayitlarinin Belirlenmesi
[ SELECT DISTINCT TCEIMLIENG, DERSAD INTO #C1

~FRCM Cgrenci snv

—— Belirlenen Destek Sayisindan Biiviik Birli Ders Sawvilarinin Belirlenmesi
[ SELECT DERSAD, TCPLAM = NT (1) INTC #L1 FROM #C1
- GROUP BY DERSAD HAVING COUNT (1) »= @DESTEK
—— Belirlenen Destek Sayisindan Biyik Ikili Ders Sayilarinin Belirlenmesi
[ SELECT D1 = 1.DERSAD, D2 = 11.DERSAD, TOPLAM = COUNT (1)
INTO #C2 FROM #L1 1

7 11 CN 11.DERSAD <> 1.DERSAD
cl CN cl.DERSAD = 1.DERSAD
cll ON cl1.TCKIMLIRNO = c1.TCKIMLIENO LND c11.DERSAD = 11.DERSAD
FGRCUF BY L1.DERSAD, 11.DERSAD

SELECT = INTO #L2 FROM #C2 WHERE TOPLAM >= GDESTEK
SELECT = FROM #L2s

L SELECT = FRCM @TBL WHERE CONFIDENCE > @CONFIDENCE CRDER BY CONFIDENCE DESC

3 Results | [y Messages

SUPPORT CONFIDENCE  KATILIM DERS SONUC

1 087 5 Geometi  Yerlegti (Lisans)
2 0.875 5 Cografya  Yeresti (Lisans)
3 0.875 5 Biyoloji Yeregti (Lisans)
4 0.8 4 Kimya Yeregt (Lisans)
5 0.81 4 Kimya Yeregti (Lizans)
& 0.81 4 Felsefe Yeregi (Lisans)
7 0.781 1 Codrafya  Yeresgti (Lisans)
8 0.765 5 Cografya  erdesti (Lisans)
5 0.765 5 Cografya  Yeresgti (Lisans)
10 0,754 2 Cografya  Yeregti (Lisans)
1 109 0,699 3 Geometri  Yeregti (Lisans)
12 285 0.456 1 Biyoloji “Yeregti (Lizans)
13 285 0.456 1 Kimya Yeregi (Lisans)
14 m 0.455 2 Kimya Yeregi (Lisans)
15 17 0.455 2 Felsefe Yeresti (Lisans)

Sekil 4.8 - Apriori Algoritmasi Veri Destek Sayis1 ve Giiven Seviyeleri
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Sekil 4.8’de katilim sayist ve derslerin, yerlesme durumuna etkisi
incelenerek destek sayisi ve giiven seviyeleri tespit edilmistir.
Sekil 4.9°da ise dgrencilerin sorumlu oldugu brang dersler ve katilim

sayilarinin yer aldig1 bir 6rnek liste gosterilmektedir.

5QLQuery2.sql - . YAMIN\User (55))* | SOLQueryl.sql - .. YAMIN\User (52))" -

e

(0.TCKIMLIKNG, 5) + 'xxzxxx, KATILIM, DERSAD, SONUC FROM dbo.U2012RatilimDeger u
INNE; OgrenciDers o ON o.TCKIMLIKNO = u.TCKIMLIENGC
order by o.TCKIMLIKNO

B SELECT

< >
[E3 Resutts | J3 Messages
(No columnname]  KATILIM DERSAD  SONUC ~

1 | 10005c0000c i3 Matematic  Yerlegti (Lisans)
2 1000500000 3 Tiirkege Yeregt (Lisans)
3 10005000 3 Cofrafya  Yerlesti (Lisans)
4 100050000 3 Geometri  Yerlesti (Lisans)
5 10018000 2 Felsefe  Yerest (On Lisars)
6 10018ooox 2 Tarh Yeregt (On Lisars)
7 1001800 2 Cojrafys  Yerlegti {On Lisans)
8 10018ooo0x 2 Tikes  Yeregti {On Lisans)
9 100250000 2 Geometr  Yerlegti (Lisans)
10 1002500000 2 Tikgs  Yeregti (Lisans)
11 1002500000 2 Matematic  Yerest (Lisans)
12 1002500000 2 Corefys  Yerlegti(Lisans)
13 10027cs00x 2 Corefys  Yerlegti(Lisans)
14 1002 Beccooc 2 Geometri Yeregt (Lisans)
15 1002 Beccooc 2 Matematik  Yedegi (Lisans)
16 10027000 2 Tikge  Yerlesti (Lisans)
17 100280000 1 Matematik  Yerlest (Lisans)
18 10028000 1 Geometn  Yerlegti (Lisans)
19 10028000 1 Cofrafye  Yerlegti(Lisans)
20 10028000 1 Tikee  Yerlegti (Lisans)
21 1002%co00 1 Cofrafys  Yerlegti (Lisans)

Sekil 4.9 - Ogrencilerin Sorumlu Oldugu Brans Ders ve Katilim Sayilar

[lk adimdan sonra daha dnceden belirlenen destek sayisi, ya da giiven
seviyesi biiyiik olan degerleri alarak bir sonraki adima gecer ve mevcut veriler

arasindaki kombinasyonlar belirlenir. Bu adimlar destek sayisi ya da giliven
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seviyesinden biiyiik veriler arasinda yeni kombinasyonlar bulunmayincaya kadar

devam eder.

4.4 KUMELEME MODELLERI

Sekil 4.10’da BIDS programinin kiimeleme modelinin kullanilmasiyla
katilim ve grubunun input degisken (girdi verisi) oldugu ve yerlesme durumunu
tahmin etmeye yoOnelik uygulama sonucu verilerin aktarildigi kiimeler

gosterilmektedir.

Chaster profies
Toplam 1 F3 4 3 T
Ol Durum AE5E 1313 167 x4 106 134 N0 Seer 10
8 25 . [ |
] METUR
8 D= | -
[ 1
: - B B n
ATRIM 8 3
[ = - - = = C
8 Difer
B resieg [Lisana)
- et B W B B B B B B
8 reapmad
] E:E;TWM — — | — - —_— = —_
L]

Sekil 4.10 - Katilim ve Gruba Gore Yerlesme Durumunu Tahmine Dayali

Kiimeleme Modeli

Algoritmanin uygulanmasindan sonra 2 ve 3 olan katilim sayisina sahip
ogrenciler ayr1 kiimelere aktarilmistir. 2 ayr1 kiimede sadece 2 ve 3 katilim
sayisina sahip 6grenciler yer almistir. Bu da katilim sayisi 2 ve 3 olan 6grencilerin
benzer 6zellik tasidigini gostermektedir.

BIDS programu ise dershaneye “1” ve “2 yil” devam eden 6grencilerin

kendi aralarinda benzer 6zelliklere sahip oldugunu saptanmuistir.
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5. SONUC VE ONERILER

Dershaneler sadece sinavlara hazirlayan kurumlar degil, 6grencinin okul
dist zamanimi yine Ogretim ortami ile degerlendirdigi ve onu zararh
aligkanliklardan uzaklastiran yerler olarak da degerlendirilebilir. Dershaneler
sadece Ogretim yapan kurumlar degil, ayn1 zamanda egitim siirecini de devam
ettiren kurumlar olma yolunda ve okullarda gergeklestirilemeyen sosyal
etkinliklerin yapildig: yerler haline gelmektedir.

Dershanelerde diizey siniflarinin olusturulmasi ayni basart diizeyine
sahip 0grencilerin bir sinifta toplanmasini ve islenen konularin sinifin, dolayh
olarak da o smniftaki her bir 6grencinin bilgi, basar1 ve algi diizeyine uygun
yontemlerle anlatilmasini saglar. Bu da hem 6grencinin anlamasini, hem de
Ogretmenin isini kolaylastirir.

Siirekli deneme sinavina girerek hiz ve deneyim kazanan bir aday
zamanla gercek sinavi da bir deneme sinavindan farksiz olarak algilamaya baslar
ve siradanlastirir.

Dershanelerin bir diger ayricalifi sinava yonelik test ve dokiiman
zenginligidir. Okul kitaplarinda kullanilan igerik ve yontem dogrudan smava
yonelik bir hazirlig1 destekler nitelikte degildir. Ogrenciye daha genis ve smav

miifredatinin diginda da igerik sunulmaktadir.
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Dershanelerin sistem i¢indeki en vazgec¢ilmez yanlarindan birisi de ders
dis1 uygulamalarin yogunlugudur. isteyen adaylar ders disinda organize edilen
etilit ve birebir ¢aligmalar ile kendini daha ayricalikl hisseder.

Ozelliklede rekabetin arttigi piyasada rakiplerle yarisacak biiyiik
firmalar, dogru kitleye ulasabilecek pazarlama stratejileri de gelistirmek
zorundadirlar. Bu stratejileri diisiik maliyetle gergeklestirmek isteyen firmalar
mevcut kayitlar arasindan dogru miisterilere erismek icin veri madenciligi
yontemlerine bagvurmaktadirlar.

Birliktelik kurali ile &grencilerin sorumlu olduklar1 brang dersler ve
katilim stireleri arasindaki iligkilerin 6grencinin {iniversiteye yerlesme durumuna
etkisi incelenmistir. Bu sayede Ogrencinin {niversiteye yerlesmesine katki
saglamak amaci ile, 6grenciler brans derslere yonlendirilebilmekte ve ona gore
egitim programi diizenlenebilmektedir.

Karar agaclar1 gibi modellerle 6zellikle dogru yas grubuna hitap edecek
stratejiler belirlenmektedir. Dogru lokasyon, cinsiyet, yas gibi faktorlere gore de
stratejiler bu modeller sayesinde belirlenebilmektedir. Karar agacinin
olusturdugu dal yapisina gore farkli egitim programlari olusturulabilir. Bu yap1
ayn1 zamanda hangi egitim programinin 6grencinin iiniversiteye yerlesmesine
daha fazla katki sagladigimi belirleme agisindan da Onemlidir. Kiimeleme
modelleri ile de benzer karakteristik 6zelliklere sahip veriler gruplanarak, farkl
gruplara farkli stratejiler gelistirilebilir.

Dershanelerde iiniversite bolimlerini siirekli incelenmekte, hangi brang
derslerde basarili olan Ogrencileri kabul ettikleri izlenmektedir. Ogrenciler,

kariyer planlamasina ve brans derslere olan egilimlerine bakilarak lise
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donemlerinde rehber Ogretmenler tarafindan yonlendirilmektedir. Bu sistem
Ogrencinin {iniversitede istedigi boliime yerlesmesine katki saglamaktadir.

Matematik, Geometri, Tiirkce ve Cografya derslerinden basarili olan
Ogrencilerin lisans boéliimlerine yerlesme oranlarinin oldukca yiiksek oldugu
goriilmistiir. Lisans boliimlerini kazanmada bu branglarda basarili olmanin
biiyiik etkisi vardir.

Matematik ve Geometri derslerinden basarili olmayip, Tiirkge ve
Cografya derslerinde basar1 gosteren Ogrenciler, genel olarak on lisans
boliimlerini tercih etmektedirler.

Matematik, Geometri, Tiirkge ve Cografya derslerinde basarili olamayan
Ogrenciler ya tercih yapmamakta, ya da herhangi bir boliime tercih ettigi halde
iiniversiteye yerlesememektedirler.

Bugiin bankacilik sektoriinden telekomiinikasyon sektoriine ve hatta
perakende sektoriine kadar birgok biiyiik firma veri madenciligi yontemlerini
kullanmaktadir. Bu amagcla yazilim sektoriinde veri madenciligi yontemlerini
uygulayabilen galisana ihtiyag duyulmaktadir. Universitelerde veri madenciligi
dersleri uygulamali olarak verilebilmekte ve piyasanin ihtiya¢ duydugu personel
ac1g1 giderilebilmektedir.

Bu aragtirma birinci yazarin hazirladig: yiliksek lisans tezi ile ilgili olup,
burada veri madenciligi modelleri hakkinda deneyim kazanilmustir. Veri
madenciligi ile ayn1 zamanda veri tabani tasariminin daha iyi yapilabilmesi
caligmalari tesvik edilmistir.

Dershanelerin  egitim Ogretim sistemindeki yeri hakkinda bilgi

edinilmistir. Elde edilen bulgular sonucunda stratejik kararlar alma ve planlama
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yapilabilecegi anlasilmistir. Ozellikle orta 6grenim yeni yapilanma siirecinde
dershanelerin bu 6nemli deneyimlerinin géz 6niine alinmasi 6nerilebilir.

Bu c¢alismada kullanilan veri madenciligi modelleri ile devlet-vakif, kiz-
erkek gibi parametreler kullanilarak benzer c¢alismalar yapilmasi
planlanmaktadir.

Ozellikle birliktelik modelleri ile iiniversitelerde dgrencilerin sectigi
secmeli dersler arasindaki iligkiler tespit edilerek hangi segmeli derslerin acilip
acilmayacagina karar verilebilir veya hangi se¢meli ders iizerinde daha fazla
durulacagi belirlenebilir.

Ogrencilerin belirli periyotlarla hangi derslerde basarisiz olduklar1 kayit
altina almarak bu dersler arasindaki iligkiler saptanabilir ve bu sorunun

giderilmesi iizerinde durulabilir.
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