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Bu g¢alismanin amaci, kategorik degisken gruplarinin de-
gerlendirilmesinde kullanilan 6nemli yontemlerden biri
olarak bilinen Gifi terminolojisinin son agamasi olan dog-
rusal olmayan kanonik korelasyon analizinin (OVERALS)
kullanimidir. Bu amagla, Turkiye'deki bireylerin, segilen
demografik ve sosyo-kiltirel kavramlar agisindan farklilik
gosterip gostermedikleri degerlendirilmistir. Calismada,
oncelikle OVERALS hakkinda gerekli genel bilgiler veril-
mistir. Sonrasinda, veriler SPSS 24.0 paket programi ile
test edilmistir. Arastirma icin, Tirkiye Istatistik Kurumu
(TUIK) tarafindan her yil gerceklestirilen yasam memnu-
niyeti anketinin 2017 mikro verileri kullaniimis ve 9876
adet gecerli anket verisinden faydalaniimigtir. OVERALS
sonuglarina gore, bitirilen okul, cinsiyet, bilim, moda, eko-
nomi, spor ve kiltir kavramlarinin, Turkiye'de demogra-
fik ve sosyo-kiltirel agidan ayirma gtict yiiksek degisken-
lerdir. Calismada hangi demografik ve sosyo-kiiltirel kav-
ramlar arasinda toplumsal benzerlik ya da farkhlklar ol-
dugu da degerlendirilmistir.

Anahtar Kelimeler: Dogrusal Olmayan Kanonik Korelas-
yon Analizi, OVERALS, Cok Degiskenli istatistiksel Analiz,
Nicel Karar Yontemleri

Evaluation of Selected Demographic and Socio-Cultural
Concepts by Nonlinear Correlation Analysis

Abstract

The aim of this study is the use of nonlinear canonical cor-
relation analysis (OVERALS), which is the final stage of Gifi
terminology, which is known as one of the important
methods used in the evaluation of categorical variable
groups. For this purpose, individuals in Turkey were eval-
uated to see whether they differentiated or not, in terms
of selected demographic and socio-cultural concepts. In
this study, firstly general information about OVERALS is
given. Afterwards, data were tested with the SPSS 24.0
package program. For this research, life-satisfaction survey
2017-microdata which are conducted every year by Turkey
Statistical Institute (TSI) were used; and 9876 valid survey
data were handled. According to OVERALS results, gradu-
ated school, gender, science, fashion, economy, sports and
culture are strong variables which have high power of sep-
aration in terms of demographic and socio-cultural con-
cepts in Turkey. Similarities and differences between de-
mographic and socio-cultural concepts are also evaluated.

Keywords: Nonlinear Canonical Correlation Analysis,
OVERALS, Multivariate Statistical Analysis, Quantitative
Decision Techniques

1. Girig

OVERALS, ayni anda birgok veri setinin analiz edilebilmesini saglayan istatistiksel bir teknik-

tir. Ozellikle bu amag icin gelistiriimemis olsa da, birbirinden farkli bircok ¢coklu veri tablosu bu
yontemle analiz edilebilmektedir (Van der Burg, De Leeuw ve Dijksterhuis, 1994: 141). Arastiri-
lacak veri setleri sayisal 6lgme degerlerinden olusuyor ise kanonik regresyon kullanimi veri ana-
lizi icin daha uygunken, veri setleri icinde sirali (ordinal) degiskenler bulundugunda dogrusal
olmayan kanonik korelasyon analizi (OVERALS) veri analizi icin daha uygundur. OVERALS, kate-
gorik degiskenlere uygulanabildiginden isletme, tretim yonetimi, tip, psikoloji, ulasim ve mete-
oroloji gibi icinde kategorik degiskenler barindiran bircok disiplinde kullanilabilmektedir (Filiz
ve Kolukisaoglu, 2012: 60).
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OVERALS ile iki ya da daha fazla degisken seti arasindaki korelasyon incelenip, veri setlerinin
birbirlerine ne kadar benzedigi degerlendirilmektedir (Bayram ve Ertas, 2001). Kategorik degis-
ken setlerine yonelik problemlerin ¢oziimlenmesinde kullanilan yontem, degiskenlerin birbir-
leriyle iliskilerinin grafiksel gdsterimine olanak saglamasi gibi bir avantaja da sahiptir. Ancak
yontemin dezavantaji ise veri 6lgim dizeylerinde farkliliklar oldugunda, degiskenlerin dagilim
farkliigr ve degiskenler arasinda var olan iligkilerin dogrusalligi hakkinda bilgi vermemesidir
(Ozer ve Ozden, 2013: 73-74).

Bu ¢alismada, ilk 6nce literatiir taramasi yapilmis, sonrasinda yontembilim kisminda homo-
jenlik analizi (HOMALS) ve dogrusal kanonik korelasyon analizinden (CANALS) bahsedilmistir.
Daha sonra, OVERALS hakkinda genel bilgiler verilmistir. Son olarak Tiirkiye istatistik Kurumu
(TUIK)-Yasam memnuniyeti anketinin 9876 veriden olusan 2017 mikro verileri kullanilarak bir
uygulama gergeklestirilmistir. Elde edilen analiz sonuglari degerlendirilmistir.

2. Literatiir Taramasi

Yerli ve yabanci literatir incelendiginde, OVERALS ile ilgili farkli disiplinlerde yapilmis ¢esitli
calismalara ulasmak mimkiindir. Hsieh (2001), Tropikal Pasifik deniz seviyesi basinci ve deniz
ylzeyi sicakligi arasindaki iliskiyi OVERALS ile degerlendirmis ve anlamli farkhhklar bulmustur.
Bayram ve Ertas (2001), temel bilesenler analizi ve OVERALS ile Bursa ilinin hane halki tiiketim
harcamalari verilerini kullanarak, tiketici harcama diizenleri igin tiketici karakteristigi olustur-
mak amaciyla homojen bir hane halki profili belirlemeye ¢alismislardir. Girginer vd. (2007), ise
iktisat, isletme ve maliye programi 6grencilerinin istatistik dersi igin tutumlarini gesitli demog-
rafik degiskenler ve istatistik tutum 6lcegiyle butlinlestirmislerdir. Sonrasinda da OVERALS ile
bu setleri degerlendirmislerdir. Calisma sonuglarina gére, 6grencilerin ders tekrar sayilari, ba-
sari oranlari ve tekrar nedenleri ile derse ait tutumlari arasinda anlamli iliskiler bulmuslardir.
Frie ve Janssen (2009), sosyo-ekonomik durum, yasam kosullari, yasam tarzlari, saglkla ilgili
davranis ve saglikla ilgili degiskenleri kullandiklari ¢alismalarinda; katilimcilarin bu degiskenlere
gore farkllasip, birbirlerine gore ayirt edilebilirligini belirlemek icin OVERALS kullanmiglardir.
Calismalarinda, saglik 6zelliklerinin sosyo-ekonomik kosullar ve yasam tarzlari ile birlikte analiz
edilebilir oldugunu ve karmasik korelasyon iliskilerinin daha kolay yorumlanabilir oldugunu gor-
mdislerdir. Sertbarut (2010), Turk bankacilik sektoriindeki karliligi incelemek amaciyla yaptigi
calismasinda, hem dogrusal hem de dogrusal olmayan kanonik korelasyon analizi kullanmustir.
Giray (2011), TUIK- Yasam Memnuniyeti Anketi mikro verilerini kullanarak, bireysel sosyo-de-
mografik 6zelliklerle mutluluk algisi arasindaki yapiyi OVERALS ile degerlendirmistir. Filiz ve Ko-
lukisaoglu (2012), bir hizmet isletmesi Uzerinde gergeklestirdikleri galismalarinda, miusteri
memnuniyet diizeyini ve misteri memnuniyetine etki eden degiskenleri OVERALS ile degerlen-
dirmislerdir. Bulbul ve Giray (2012), is yasami ile 6zel yasam memnuniyeti arasinda bir iliski olup
olmadigini, eger bdyle bir iliski varsa da iliskinin seviyesini belirlemek amaciyla, TUIK-Yasam
Memnuniyet Anketi mikro verilerini OVERALS ile degerlendirmislerdir. Calismalarinda, is yasami
ve O0zel yasam memnuniyeti arasindaki iliski seviyesini %66 olarak hesaplamislar ve buna bagli
cesitli degerlendirmeler yapmislardir. Ozer ve Ozden (2013), yas meyve sebze ihracatgisi pilot
firmalarin temel 6zellikleriile s6z konusu firmalarin aralarinda farkliliklara neden olan etmenleri
belirlemek icin OVERALS kullanmis ve anlamh farkhliklar tespit etmislerdir. Aydin vd. (2014),
ogrencilerin demografik 6zellikleri ile egitimden duyduklari memnuniyet diizeyleri arasindaki
iliskiyi OVERALS ile incelemislerdir. Dong vd. (2015), OVERALS icin cesitli veri kiimeleri arasin-
daki dogrusal veya dogrusal olmayan iliskileri otomatik olarak yakalayabilen, eigenspace mak-
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simum bilgili kanonik korelasyon analizi (emiCCA) olarak adlandirdiklari denetimsiz ve veri gu-
dimli yeni bir yontem gelistirmislerdir. Hsieh vd. (2017), yaslilarin demografik 6zellikleri, uzun
sireli bakim olanaklari ve bu amacgl bakim tesislerine gegis nedenleri arasindaki iliskileri aras-
tirmak amaciyla, benzer kategorik degiskenler arasindaki iliskileri OVERALS ile degerlendirmis-
lerdir.

3. Metodoloji

OVERALS, ilk kez 1981 yilinda Gifi ve 1984 yilinda Van der Burg, De Leeuw ve Verdagaal
tarafindan matematiksel altyapisi olusturularak, ayni kisaltma ile literatlire kazandirilmistir.
Yontem, temelde dogrusal kanonik korelasyon analizinin 6zel bir formudur (Van Der Burg vd.,
1994: 141). Gifi gergek bir kisi degil, Leiden Universitesi'nde Jan De Leeuw liderligindeki bir grup
arastirma grubunun takma adidir. Gifi karakteri, Bert Betonville, Steef de Bie, Eekevan der Burg,
John Van de Geer, Willem Heiser, Judy Knip, Jan De Leeuw, Jacqueline Meulman, Peter Neu-
feglise, André Nierop ve Ineke Stoop ismindeki arastirmacilardan olusmaktadir. Orijinal olarak
Leiden Universitesi’nde gelistirilen Gifi terminolojisi, bircok alanda kullanilan OVERALS, PRIN-
CALS, HOMALS, CANALS, MORALS, MANOVALS, CRIMINALS, PARTALS ve PATHALS kisaltmala-
riyla bilinen gesitli istatistiksel analizlerin ve bilgisayar programlarinin temelini olusturmaktadir.
Bu programlardan ilki IBM-SPSS paket programi modiliinde, Gifi terminolojisindeki HOMALS
kisaltmasi ile bilinen ¢oklu homojenlik analizidir (Van der Heijden ve Van Buuren, 2016: 2-3; De
Leeuw vd., 2016). HOMALS, Gifi terminolojisindeki dogrusal olmayan ¢ok degiskenli analizleri-
nin temelini olusturur. Burada “HOM” homojenlik ve “ALS” ise hesaplamanin yapildig1 “dal-
gali/alternatif en kiiglik kareler (Alternating Least Squares)” tekniginin kisaltmasidir (Van de
Geer’den aktaran Altas ve Giray, 2013: 138). HOMALS, verileri herhangi bir 6l¢lim seviyesinde
nominal, ordinal veya aralikh degiskenler olabilen “n” adet gézlem Uzerinde 6lgililen, “kategorik
degiskenler seti” olusturulmasi ile baslar. Dalgali en kiiglik kareler yéntemini ise algoritmanin
hesaplanmasinda kullanir (Van der Heijden ve Van Buuren, 2016: 3). Yontem, cok degiskenli bir
veri setinin degiskenleri arasindaki korelasyonlari, en uygun olceklendirme ile maksimize et-
meyi amaclar (De Leeuw ve Mair, 2009: 1). Aslinda, tim Gifi terminolojisi temelde kayip fonk-
siyonu problemi Uzerine insa edilmistir ve bu minimizasyon probleminin farkli ¢dziim versiyon-
larindan olusur (Michailidis ve De Leeuw, 1998: 308). C6ziime getirilen her bir ek kisit, Gifi ter-
minolojisini genisletir. OVERALS da, Gifi terminolojisinin diger alt sistemleri gibi HOMALS’in 6zel
bir formudur ve HOMALS Uzerine insa edilmistir. Ayrica Gifi terminolojisinin en genel modeli
olarak kabul edilir (De Leeuw, 1984: 415; Van der Burg vd., 1994: 141). Bu sebeple, ¢calismada
oncelikle kisaca HOMALS'a yer verilmistir.

3.1. Homojenlik Analizi

HOMALS, degiskenlerin her birinin kategorilerinin homojenligini en (ist diizeye ¢ikaracak se-
kilde miktarlarini veya doniisimlerini belirler (Van der Burg vd., 1988: 178). Literatire ilk kez
HOMALS olarak girse de ilerleyen yillarda bu ismi terk edilmis ve “Coklu Uygunluk Analizi (Mul-
tiple Correspondence Analysis)” ismi tercih edilmistir (Suner ve Celikoglu, 2010: 45). Yontemin
¢ozliminde farkh yaklasimlar olsa da Michailidis ve De Leeuw tarafindan gelistirilen geometrik
¢ozlimleme literatiirde fazlasiyla dikkat cekmistir. Calismalarinda, yedi nesnesi bulunan 4x3’l{ik
ihtimal tablosuna karsilik gelen bir 6rnegin iki bolimli grafik gdsterimini kullanmiglardir.
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Sekil 1: Michailidis ve De Leeuw HOMALS Ornegi
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Kaynak: Michailidis ve De Leeuw, 1998: 2

Geometrik olarak HOMALS, X ’lerin nesne ve Y ’lerin kategori olarak kabul edildigi bir Oklid
uzayinda, kayip fonksiyonun diisiik boyutlu ortak bir haritasini olusturmasi amaciyla gelistiril-
migstir. Bu amaca ise;

J J
o(X;Yy,.Y,) =37 SSQX G Y)) =3 (X =G,Y,) (X -G)Y;) ()
j=1 j=1
olarak ifade edilen kayip fonksiyonunun minimize edilmesiyle ulagilmaktadir. Burada;
X : RPgenisliginde bir Oklid uzayinda nesne kése noktalariniiceren N x p’lik bir matrisi,
YJ- :Yj( jed veld ={1,2,3,...,J}) veya kisaca fj olarak bilinen, pozitif verilerden olu-

san fj X P’lik bir matriste j. verinin kategorik késelerini temsil eden bir matrisi,

Gj :Eger i. nesne kategori t'ye aitse GJ- (1,t) =1 olarak veya i. nesne herhangi baska diger
kategorilere aitse (i=1,2,3...,n,t 21,2,3...,61- ) Gj(i,t) =0 olarak kabul edilen gésterge
matrislerini,

ssQ : SSQ(R) =R matrisi elemanlarinin kareleri toplamini,

G :Ashinda ikili (bipartite) grafigin basitce bitisik matrisi olan G = (Gl,GZ,GS,...,Gj)

matrisini ifade etmektedir
Formil (1)’de, X ’e nesne skorlari matrisi, Yj 'ye kategori sayisallagtirmalari matrisi ve Gj !
ye gosterge matrisi denir. Ayrica, esitligin ¢6zimiinde X ve Yj degerlerinin O (sifir) sonucu

almasina ve bdylece anlamsiz ¢6ziimler ortaya ¢ikmasina engel olmak i¢in, modele normalizas-
yon kisitlari denilen;

X' X :nlp (2)
ve
u,X=0 (3)
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Kisitlar eklenir. Formil (2) ve formil (3)’'te gorilen normalizasyon kisitlarindaki U', elemanlarn 1
olan (1 x n) boyutlu bir vektérddr.

Formdil (1)'de, her bir nesnenin diger tim degiskenlerin ilgili kategorileri ile bir baglantisi
oldugu kabul edilir. Bu baglanti ise Oklid uzayinda iki nesne arasindaki kenar uzunluklarini temsil
eder. Bu kenar uzunluklarinin kareleri toplamlarini en kiigiikleyen grafigin gizimi gergeklestiri-
lirse problem minimize edilmis olacaktir (Michailidis ve De Leeuw, 1998: 307-308). Burada, iki

kenar arasindaki uzaklik R = X —Gij formiilu ile hesaplanir (Giray, 2011: 66 ).

3.2. Dogrusal Kanonik Korelasyon Analizi

Dogrusal modeller ailesinin bir {iyesi olan ve Hotelling tarafindan 1935 yilinda ortaya atilan
dogrusal kanonik korelasyon analizi (CANALS), ¢ok degiskenli varyans analizi (MANOVA) ve fak-
tor analizine oranla baslangicta daha az kullanim sikhigina sahip olan karmasik ¢ok degiskenli
prosedirdiir (Meyers vd., 2009: 345). CANALS, p >1 ve q >1 sayida degisken bulunduran iki
veri setindeki degiskenler arasi iliskileri ortaya koymaktadir (Filiz ve Kolukisaoglu, 2012: 52).
Literatlirde geleneksel CANALS modeli, farkli kaynaklarda farkli isimlerle anilmistir. Modelin
ontne klasik ve geleneksel gibi farkh sifatlar eklense de, hepsi dogrusal modeli temsil etmekte-
dir. Aksi belirtiimemisse kanonik ifadesi, modelin dogrusal oldugunun anlasiimasi icin yeterlidir.
Yontem, iki rastgele degiskenli veri setini, maksimum korelasyon elde edilecek sekilde dogrusal
¢ikinti vektorleri ile optimize eder (Yoshida vd., 2017: 2). Bu iki setten biri bagimsiz degiskenler-
den olusurken, digeri ise bagimh degiskenlerden olusmaktadir (Thompson, 1984: 9).

Yillar icerisinde kullanim sikligi artan CANALS, kanonik islevlerin gerceklestigi istatistiksel
tahmin derecesini optimize etmesi sebebiyle, prosediiri tartisiilmasina ragmen uygulanmakta
ve teorik gercevesi surekli giincellenmektedir (Meyers vd., 2009: 345). CANALS ile asagida liste-
lenen sorular hakkinda bilgi edinilebilmektedir (Thompson, 1984: 9-10; Cankaya, 2005: 24-25).

e iki veya daha fazla degiskenden olusan bir setin, bir baska iki veya daha fazla degisken-
den olusan set tarafindan ne 6l¢lide tahmin edilebilir veya agiklanabilir?

e Tek bir degisken, degiskenin ait oldugu setin aciklayici giicine ne kadar katkida bulu-
nur?

e Tek bir degisken, degiskenin ait olmadigi diger setteki degiskenlerin bilesimini 6ngor-
meye veya agiklamaya ne dlglide katkida bulunur?

e Birdegisken setinin, diger degisken setinin farkl boéltimlerini farkh sekillerde "agiklaya-
bilme" becerisinde hangi dinamikler yer alir?

e Farkh kanonik islevlerin, iliskileri 5hgérmek veya agiklamak icin goreceli glicli ne kadar-
dir?

o Orneklerde veya drnek alt gruplarinda kanonik sonuglar ne kadar kararhdir?
e Elde edilen kanonik sonuglar, beklenen kanonik sonuglara ne kadar yakindir?
e Ayniana kitleden elde edilmis olan iki degisken seti birbirlerinden bagimsiz midir?

e Bagimh ve bagimsiz degisken setlerindeki degiskenler arasinda var olan korelasyonu
en yliksek diizeye ulastiran dogrusal kombinasyonun nedir?

CANALS'In 6nemli avantajlarinin basinda,olusturulan hipotezde I. tip hata yapilmasinin
o6nline gegcmesi gelmektedir (www.mvstats.com). CANALS’in varsayimlari sunlardir (Keskin ve
Ozsoy, 2004: 68);
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o Veriler ¢ok degiskenli normal dagilima sahip olmalidir.

e Verilerin 6l¢iminde minimum hata olmalidir.

e Degiskenler arasinda ¢oklu baginti olmamalidir.

e Orneklem miimkiin oldugunca biiyiik olmalidir (degisken sayisinin en az 5 kati kadar).

CANALS ¢6ziim asamasi, kayip fonksiyonu ile formdl (4)'teki gibi ifade edilir (Giray, 2011: 98-
102);

mino, (X, A) =K 8SQ(X —H, A,) (4)
k

Burada;

X :Nesne skorlari matrisini,

H, :Orijinal veri setinden elde edilmis, k. degisken setini gdsteren (nxjk) boyutlu matri-
sini,

A, : Coklu ¢6zim durumunda agirlik katsayilarini gésteren (jk xp) boyutlu matrisini,

55Q : Vektor ya da matrislerin kdsegen elemanlarinin karelerinin toplamini,

m  :Toplam degisken sayisini,

k  :Set (kime) sayisini ifade etmektedir.

Kanonik degiskenler, (nxK) boyutlu Z matrisinde bir araya getirilir. Z matrisinin korelasyon
matrisi ise R(Z) olarak gosterilir ve optimallik kriterlerinin ¢ogu bu korelasyon matrisinin fonk-
siyonlaridir. H A, , veri setlerinin dogrusal kombinasyonudur ve ¢oklu ¢6zim durumunda,
Z, =H A, kabul edilir. Bu ifade;

1.p 1.p 1.p

(npr) boyutlu matristir. Z;,Z,,...Z, matrisleri ise alt matrislerdir. Kanonik degiskenleri gos-

teren matris ise (Kp pr) boyutlu matristir.

_R11 Rz Rz . RlK—‘

Ryi Ryy Raz oo Ry

R(Z): Rs1 Rs; Rsz3 ... Ry
Rci Rka Rk - RKKJ

CANALS’ta kayip fonksiyonun minimize edilmesi amaclanir. Minimizasyon isleminde 6nce
X degiskenleri sabit tutularak Y degiskenleri minimize edilir. Sonrasinda, ayniislem Y ’lerigin
X ’ler kullanilarak tekrarlanir. Son adim olarak, nesne skorlari orto-normallestirilir. Bu adimlar,
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kayip fonksiyon degeri en kiigliklenene kadar tekrar eder (Bilbil ve Giray, 2012: 107). Analiz
sonucunda, veri seti boyutlari arasindaki iliskinin derecesi kanonik korelasyon katsayisi ile yo-
rumlanir (Ozer ve Ozden, 2013: 74).

3.3. Dogrusal Olmayan Kanonik Korelasyon Analizi

CANALS icin gerekli varsayimlardan en az birinin saglanamamasi durumunda, CANALS yerine
OVERALS kullanilmasi gerekmektedir (Stit, 2001: 15). Bu yontemin en 6nemli 6zelligi, degisken-
lerin 6lgek diuizeylerini arastirmacinin segebilmesine olanak vermesidir (Aydin vd., 2014: 42).
OVERALS'ta, iki veya daha fazla veri seti arasindaki iliskileri analiz etmek igin kullanilir. Bu

amagla degiskenler “k ” adet sete ayrilir (Van de Geer, 1993: 95). Ancak, her bir sette birden
fazla degisken mevcut olacagi igin, setlerdeki tim degiskenler igin kayip fonksiyonu ayri ayri
hesaplanir (Bulbil ve Giray, 2012: 107). Bununla birlikte unutulmamasi gereken asil nokta, ana-
lizin sadece kategorik degiskenlere uygulaniyor olmasidir. Bu sebeple, veri setinde sayisal de-
gisken olmasi durumunda, degiskenlerin kategorik hale getirilmesi gerekir (Filiz ve Kolukisaoglu,
2012: 60). Sayisal bir degiskenin OVERALS icinde kullanilabilmesi sadece bu sekilde miimkin-
diir.

OVERALS'ta, orijinal veri alt setleri (H, ) kullanilmaz. Bunun yerine orijinal veri setleri, gés-
terge matrisler ( G, ) ile degistiriimektedir. Ayrica, “ A, ” agirliklari yerine de ”Yj" kategori sayi-

sallagtirmalari matrisi kullanilir (Ozer ve Ozden, 2013: 73). OVERALS ve kayip fonksiyonunun,
literattirde farkl gosterim teknikleri bulunmaktadir. Kayip fonksiyonu, geometrik olarak goste-
rilebildigi gibi agirliklandirma yoluyla da gosterilebilmektedir. Agirhklandirma yontemine gore,
bu gosterim asagidaki gibi olacaktir.

“k " adet set icin, Jan De Leeuw tarafindan gelistirilmis formal (5)"teki kayip fonksiyonu, Van
der Burg vd. tarafindan formul (2) ve formil (3)'teki kisitlara, ek bir kisit daha eklenmesi ile
forml (6)’da sunulan son halini alir (Van der Burg vd., 1988: 180-181).

mino(X,Y) =Y SSQ(X - > G;Y,) (5)

k jed

kisitlar,

x'X=nl

nX=0

mino, (X,Y)=K™*> ssQ(X - > G,Y)) (6)
k i€l

kisitlar,

x'X=nl

uX=0

bazi (alt) degiskenler icin,

Yi=20; e 2 €C;
Burada;
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o J :J= (1,2,...,m) gosterge setini,
o Jyy - gosterge setinin boliinmds alt setlerini,
e k :setsayisiniifade etmektedir.

Formil (6)'da kategorik degerler tizerinde 6l¢gme, ordinal ve tiirde 6lgim kisitlamalari olabi-

lecegini gostermek icin genel notasyon Z; € Cj kullantlir (Van der Burg vd., 1988: 180-181).

CJ- ise hj degiskenine uyan nominal, ordinal ya da nicel olarak 6lgiilen donlisiim setini ifade

etmektedir (Bllbil ve Giray, 2012: 108). Buradaki 6lgme seviyesi, sadece tek bir nominal, ordi-
nal veya nicel deger arasinda 6l¢lim yapabilecegi icin degil; bir esneklik olarak birden fazla no-
minal degere sahip olunabilecegini belirtmek amaciyla modele eklenmektedir.

OVERALS, nxp karsilastirma matrisinin situnlariile onlara karsilik gelen nxp matrislerinin
kanonik degiskenleri arasindaki korelasyonun toplamini maksimize eder (Thanoon vd., 2015:
93). Her bir fonksiyon icin dalgali en kiclk kareler algoritmasi kullanilarak normalizasyon islemi
gerceklestirilir ve minimum kilinir. Boylece, optimal ¢6ziim degerleri elde edilmis olur (Yazic
vd., 2010: 506). Cozimde, eigenvalue (6zdeger) olarak ifade edilen ¢6zime ait uygun deger;
her bir boyut icin ayri ayri hesaplanan toplam “ p” adet sonugtan ibarettir. Ortalama kayiplarin
1’den gikarilmasi ile boyutlarda gosterilen iliskinin miktari; diger bir ifade ile 6zdegeri hesaplan-
mis olur. Bu deger, her bir boyut icin maksimum 1 ve minimum 0’dir (Van der Burg ve Bijliveld,
1993: 342). OVERALS igin bir diger nemli deger, uyum iyiligidir. Ozdegerlerin toplami, ¢dzii-
min uyum iyiliginin degerlendirilmesinde kullanilan &lglttir. Uyum iyiligi, bir 6rnegin 6ngori-
len bir dagilimdan gelip gelmedigini belirlemek icin hesaplanan degerdir. Yani, “6rnek normal
bir dagilimdan gelmistir” olarak kurulan H, hipotezinin, “6rnek normal bir dagilimdan gelme-

mistir” olarak kurulan H; hipotezine karsi arastirilmasidir. (Yildirim, 2013: 1-5; Giray, 2011: 72).

OVERALS igin tekli ve ¢oklu uyum degerleri, nesnelere gore tek ve ¢ok kategorili koordinatla-
rin/kategori niceliklerinin uyum iyiligi olarak bilinmektedir (www.ibm.com).

Her bir satir ya da stitunun kendine has tek bir agirligi vardir ve buna kutle denir. Veri setle-
rindeki uzakligin hesaplanmasinda, donistirilmis eksenler yardimiyla yapilan haritalamada;
satir profil noktalarinin agirlik merkezi(centroid) uzakliklarinin kareleri bulunarak, ilgili satir ya
da sutunun kitlesi ile agirliklandirilarak toplan ve tablonun hareketsizlik degeri elde edilir. Ha-
reketsizlik degeri, fizik biliminden gelir ve her nesnenin kendine ait bir agirlik merkezi oldugu
kabuliiyle, diger nesneler arasindaki farksizhgr (homojenligi) temsil eder. Yani, H, hipotezinin

kabul edildigi durumun fizik terminolojisindeki adidir. Bu deger, satir ya da stitun degerleri ara-

20

sindaki “ ¥ ” uzakhklarinin karelerinin agirlikli ortalamasina esittir. Bu deger ne kadar biytkse,

degiskenler arasindaki iliski de o kadar glglidiir. Degiskenlerin agirlik degerleri, ¢dzimiin uyum
degerine olan katkilarini ne diizeyde oldugunu gosterir. Her bir satir ya da siitun profili uzayda
bir nokta olarak kabul edilirse, nokta agirliklari esit oldugunda centroid, noktalar kiimesinin
merkezinde yer alacaktir. Profillerin agirhk degerleri farklilastikca, centroid yiksek agirlikli nok-
talara yakin bir pozisyon alacaktir (Giray, 2011: 51-54; Bulbul ve Giray, 2012: 111).
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OVERALS uygulamasinda, kanonik korelasyon katsayisi disinda herhangi bir test degeri bu-
lunmamaktadir (Meulman ve Heiser ile Golob ve Recker’dan aktaran Ozer ve Ozden, 2013: 74).2
Kanonik korelasyon katsayisi, formdil (7)’deki esitlikle hesaplanir.

(set sayisi-  Ozdeder |-1

kanonik korelasyon= (7)

st sayisi -1

4. Dogrusal Olmayan Kanonik Korelasyon Analizi ile Secilmis Demografik ve Sosyo-Kiiltii-
rel Kavramlarin Degerlendirilmesi

4.1. Arastirmanin Amaci ve Onemi

Bu galismanin amaci, Tlrkiye’de yasayan bireylerin demografik 6zellikleri ile sosyo-kiiltiirel
kavramlara yaklagimlarinin OVERALS yontemi ile degerlendirilmesidir. Boylelikle, degiskenler
arasindaki iliski, daha once literatirde sik kullanilmamis olan farkh bir yontemle ele alinmis ola-
caktir. Calisma sonucunda, secilmis sosyo-kiiltiirel kavramlarda goérilen genel egilimlerin Tar-
kiye’deki bireylerin demografik 6zelliklerine gore degiskenlik gosterip gostermedigi ve bir de-
giskenlik s6z konusu ise bunun hangi degiskenler arasinda oldugu goriilebilecektir. Ayrica, ¢a-
lismanin bir diger amaci da, segilmis sosyo-kulturel kavramlara iliskin Tiirk toplumuna 6zgu ¢ik-
tilar elde edilerek literatlire kazandirmaktir.

4.2. Arastirmanin Evreni ve Orneklemi

Calisma, Tiirkiye’de yasayan tiim bireylere ulasmak mimkiin olmadigindan, 6rnekleme y6n-
temi tercihi ile gergeklestirilmistir. Bu amagla, TUIK tarafindan 2003 yilindan beri uygulanan ya-
sam memnuniyeti anketine ait verilerin 2017 yili mikro verileri kullanilmistir. Yasam memnuni-
yeti anketi, “bireylerin genel mutluluk algilarini, toplumsal degerlerini, temel yasam alanlarin-
daki genel memnuniyetlerini ve bu alanlardaki kamu hizmetlerinden memnuniyet duizeylerini
olgmek ve bu memnuniyet diizeylerinin zaman igindeki degisimini takip etmek” amaciyla yapil-
maktadir. Tirkiye’nin 81 ilinde, tabakali iki asamali sistematik kiime 6rneklemesi ydontemiyle
gerceklestirilen anketin verileri, hane halki icinde 18 ve Uzeri yastaki bireylerden yiiz ylze go-
riisme ydntemiyle toplanmaktadir (TUIK, 2018). Anket sorularinin segilmis sosyo-ekonomik kav-
ramlarla ilgili kisimlari, 4’10 Likert tipi cevaplardan olusmaktadir. Kayip gézlemi olmayan toplam
9876 adet anket, veri seti olarak kullaniimistir ve bu gozlem degeri, gicli bir 6rneklem teskil
etmektedir. Veri setindeki iki degisken, OVERALS’a uygun dl¢iilmedigi icin revize edilmistir. TUIK
tarafindan 6lgme dizeyinde toplanan “yas” degiskeni, ¢alismanin yéntemine uygun olabilmesi
icin ordinal hale getirilmistir. Ayrica, “bitirilen okul” degiskenine ait cevaplardan, 3 secenek (ge-
nel ortaokul, mesleki veya teknik ortaokul, ilkogretim) birlestirilerek “ortaokul” segenegi ve 2
secenek (genel lise, mesleki ve teknik lise) birlestirilerek “lise” nominal se¢cenegi olarak dizen-
lenmistir.

2 Analiz sonucunda boyutlar arasindaki iliskinin derecesi kanonik korelasyon katsayisi ile yorumlanir.
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4.3, Veri Analizi

Calismada toplam iki veri seti kullanilmistir. Veri setlerinden ilki Set-1 olarak isimlendirilmis
olup; cinsiyet, yas, medeni durum, galisma durumu ve bitirilen okul olmak lizere toplam bes
degiskenden olusmaktadir. Diger veri seti ise Set-2 olarak isimlendirilmis ve ¢cevre-doga, bilim,
kaltur, sendika, ekonomi, siyaset, spor, moda, din, saglk ve mizik olmak Gizere 11 degiskenden
olusmaktadir.

4.3.1. Set Degiskenlerine Ait Frekans Dagilimlari

Uygulamada kullanilan iki veri setine ait frekans dagilimlari Tablo 1’de gorilmektedir.

Tablo 1: Degiskenlere Ait Frekans Dagilimlari

DEGiSKENLER ANKET CEVAPLARI FREKANS GECERLI %

Set-1 Cinsiyet Erkek 4559 46,2
Kadin 5317 53,8

Toplam 9876 100

Yas 18-27 arasi 1676 17
28-47 arasi 2065 20,9
38-47 arasi 2058 20,8
48-57 arasi 1759 17,8
57 uzeri 2318 23,5

Toplam 9876 100
Medeni Durum Hig evlenmemis 1662 16,8
Evli 7218 73,1

Bosanmis 315 3,2

Esi 6lmus 681 6,9

Toplam 9876 100

Calisma Durumu Calisiyor 4251 43
Galisiyor fakat farkli ise ilgisi var 52 0,5
Calismiyor 5573 56,5

Toplam 9876 100
Bitirilen okul Bir okul bitirmedi 1548 15,6
ilkokul 3364 34,1

Ortaokul 1329 13,5

Lise 1885 19,1

2 veya 3 yilhk ytksekokul 535 5,4
4 yillik yiksekokul/fakiilte 1064 10,8

Master 129 1,3

Doktora 22 0,2

Toplam 9876 100

Cevre-Doga ilgiliyim 4804 48,7
Set-2 Orta dlzeyde ilgiliyim 2103 21,3
ilgisizim 2719 27,5

Fikrim yok 250 2,5

Toplam 9876 100
Bilim ilgiliyim 2726 27,6
Orta dizeyde ilgiliyim 1973 20,0

ilgisizim 4858 49,2
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Fikrim yok 319 3,2
Toplam 9876 100
Kiltir ilgiliyim 2311 23,4
Orta dlzeyde ilgiliyim 1943 19,7
ilgisizim 5306 53,7
Fikrim yok 316 3,2
Toplam 9876 100
Sendika ilgiliyim 630 6,4
Orta dizeyde ilgiliyim 603 6,1
ilgisizim 8198 83,0
Fikrim yok 445 4,5
Toplam 9876 100
Ekonomi ilgiliyim 2677 27,1
Orta dlzeyde ilgiliyim 2202 22,3
ilgisizim 4692 47,5
Fikrim yok 305 3,1
Toplam 9876 100
Siyaset ilgiliyim 1896 19,2
Orta dlzeyde ilgiliyim 2118 21,4
ilgisizim 5582 56,5
Fikrim yok 280 2,9
Toplam 9876 100
Spor ilgiliyim 2557 25,9
Orta dlzeyde ilgiliyim 1657 16,8
ilgisizim 5404 54,7
Fikrim yok 258 2,6
Toplam 9876 100
Moda ilgiliyim 1013 10,3
Orta dlzeyde ilgiliyim 1362 13,8
ilgisizim 7231 73,2
Fikrim yok 270 2,7
Toplam 9876 100
Din ilgiliyim 6595 66,8
Orta dlzeyde ilgiliyim 2132 21,6
ilgisizim 1083 10,9
Fikrim yok 66 0,7
Toplam 9876 100
Saglik-Konusu ilgiliyim 6606 66,9
Orta dlzeyde ilgiliyim 1989 20,1
ilgisizim 1179 12,0
Fikrim yok 102 1,0
Toplam 9876 100
Muizik ilgiliyim 3968 40,2
Orta dlzeyde ilgiliyim 2384 24,1
ilgisizim 3360 34,0
Fikrim yok 164 1,7
Toplam 9876 100
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4.3.2. Kanonik Korelasyon Analizi Sonuglari ve Bulgular

Calismanin bu kisminda béliim 4.3.1’de tanimlanmis olan degiskenler igin SPSS 24.0 paket
programi ile OVERALS gergeklestirilmistir. Analiz sonuglarina 13 iterasyonda ulasiimistir.

Tablo 2: Genel Uyum Dederleri

BOYUTLAR TOPLAM
1 2
Set-1 0,152 0,256 0,408
Kayip Fonksiyonu Set-2 0,152 0,255 0,407
Ortalama 0,152 0,256 0,408
Ozdeger 0,848 0,744
Uyum 1,592

Tablo 2’de ¢6ziimiin ne kadar iyi oldugunu gosteren kayip fonksiyonu ve uyum degerleri
gorilmektedir. Bu degerlere gore, ortalama kayip degeri 1.boyut i¢in 0,152 ve 2.boyut icin
0,256’dir. Bu degerlerin, ayri ayri “1” degerinden gikarilmasi ile 6zdegerler hesaplanir. Boylece,
1.boyut ve 2.boyut icin 6zdegerler sirasiyla 0,848 ve 0,744 olarak elde edilir. Ozdeger, her bir
diskriminant fonksiyonun goreli etkinligi hakkinda bilgi vermektedir. Bu deger, gruplar arasi ko-
relasyona esdeger oldugundan OVERALS igin en yararl él¢limdir (www.ibm.com). OVERALS'ta
uyum, en fazla kullanilan set sayisi kadardir ve bu calismada iki set oldugu icin en yiksek uyum
olabilirligi 2’dir. Tablo 2’ye gére, modelin toplam uyumu 1,592 olarak hesaplandigindan %79,6
gibi (1,592/2) yiksek bir degere sahiptir. Bununla birlikte, Set-1 gercek uyum degeri olan
1,592'nin %53,3’Unu (0,848/1,592) aciklayabiliyorken; Set-2 gercek uyumun %46,7’lik kismini
(0,744/1,592) aciklayabilmektedir.

Formdl (7) kullanilarak, kanonik korelasyon katsayilari elde edilir. Kanonik korelasyon katsa-
yilari, 1.boyutta 0,696 ve 2.boyutta 0.488 olarak hesaplanmistir. Yani, birinci boyuta gore de-
mografik degiskenler ile secilmis sosyo-kiiltiirel degiskenler arasinda pozitif yonde %69,6 sevi-
yesinde bir iliski bulunurken; ikinci boyutta bu iliski pozitif yonde %48,8 seviyesindedir.

Tablo 3: Agirlik Dederleri ve Bilesen Yiiklemeleri

Degiskenler AGIRLIK DEGERLERI BILESEN YUKLEMELERI
BOYUT BOYUT
1 2 1 2
Set-1 Cinsiyet -0,177 0,770 -0,355 0,753
Yas -0,071 -0,257 -0,451 -0,393
Medeni Durum -0,150 -0,150 -0,491 -0,258
Calisma Durumu -0,043 0,045 -0,374 0,277
Bitirilen Okul 0,753 0,114 0,881 0,104
Set-2 Cevre-Doga 0,063 0,053 -0,056 0,079
Bilim -0,386 -0,030 -0,788 -0,038
Kultar -0,208 -0,359 -0,730 -0,187
Sendika -0,030 0,185 -0,337 0,181
Ekonomi -0,094 0,433 -0,537 0,374
Siyaset -0,029 0,200 -0,468 0,290
Spor -0,287 0,389 -0,695 0,213
Moda -0,074 -0,606 -0,481 -0,496
Din 0,155 -0,010 0,238 -0,003
Saglhk-Konu 0,091 -0,086 -0,097 -0,071
Muzik -0,116 -0,154 -0,509 -0,192
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Tablo 3’te kanonik degiskenlerin elde edilmesinde, degiskenlerin her bir boyuttaki uyuma
olan katkilarini gosteren agirhk degerleri ve bilesen yikleri gérilmektedir. Bu degerler, veri set-
leri icin hangi degiskenlerin daha yuksek etki (veya katki) gilicline sahip oldugu hakkinda bilgi
vermektedir. Eger, bir degiskenin dniindeki katsayi pozitif ise, ilgili degisken ile diger degiskenler
arasinda ayni yonde; negatif ise ters yonde korelasyon mevcuttur. Tablo 3 incelendiginde, 1.
boyutun uyum degeri icin en yiksek katkiyi Set-1'de bulunan “bitirilen okul” (0,753) degiskeni
saglarken; bunu Set-2’'deki “bilim” (-0,386) degiskeni takip etmektedir. 2. boyutun uyum degeri
icin en yuksek katkiyi Set-1'deki “cinsiyet” (0,770) degiskeni saglamistir. Ardindan ise sirasi ile
Set-2’deki “moda” (-0,606), “ekonomi” (0,433), “spor” (0,389) ve "kiiltlir” (-0,359) degiskenleri
gelmektedir.

Bilesen yiiklemeleri olarak adlandirilan degiskenlerin golge koordinatlari, donUsturilmus
degiskenler ve nesne puanlari arasindaki korelasyona karsilik gelir (Van der Burg vd., 1994: 153).
Bu koordinatlarin analitik dizlemdeki gdsterimi Sekil 2’de goriilmektedir.

Sekil 2: Bilesen Yiiklemeleri
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1. Boyut

Bilesen yliklemeleri grafiginde goriilen degiskenler, orijine ne kadar uzaksa, o degisken ana-
lizicin o kadar 6nemlidir. Genel olarak bunun yorumlanabilmesi icin her bir degiskenden orijine
dogru bir vektor cizilir. Eksik veri olmadigi hallerde, bilesen yiliklemeleri nicel degiskenler ile
nesne puanlari arasindaki Pearson korelasyonlarina denk sonuglar verir. Bir baska ifade ile de-
giskenler arasindaki iliskinin gériilmesine olanak tanir. Orijinden her bir degisken noktasina olan
uzaklik, ilgili degiskenin 6nemini tahmin eder (IBM Knowledge Center, 2018). Bilesen yikleme-
lerinde “bilim, bitirilen okul ve cinsiyet” degiskenlerinin 6nemlerinin, acik bir sekilde diger de-
giskenlere nazaran daha yiiksek oldugu goriilmektedir.

403



Eskisehir Osmangazi Universitesi iiBF Dergisi

Tablo 4: Tekli ve Coklu Uyum Gdsterimi

Degiskenler COKLU UYUM TEKLIi UYUM TEKLI KAYIP
BOYUT BOYUT BOYUT
1 2 ort. 1 2 ort. 1 2 ort.
Set-1  Cinsiyet 0,031 0,593 0,624 0,031 0,593 0,624 0,000 0,000 0,000
Yag 0,006 0,066 0,072 0,005 0,066 0,071 0,001 0,000 0,001

Medeni Durum 0,023 0,023 0,045 0,023 0,023 0,045 0,000 0,000 0,000
Calisma Durumu 0,002 0,002 0,004 0,002 0,002 0,004 0,000 0,000 0,000

Bitirilen Okul 0,567 0,013 0,580 0,567 0,013 0,580 0,000 0,000 0,000
Set-2  Cevre-Doga 0,004 0,003 0,007 0,004 0,003 0,007 0,000 0,000 0,000
Bilim 0,149 0,001 0,150 0,149 0,001 0,150 0,000 0,000 0,000
Kdilttr 0,043 0,129 0,172 0,043 0,129 0,172 0,000 0,000 0,000
Sendika 0,001 0,034 0,035 0001 0034 0,03 0,000 0,000 0,000
Ekonomi 0,009 0,187 0,196 0,009 0,187 0,196 0,000 0,000 0,000
Siyaset 0,001 0,040 0,041 0,001 0,040 0,041 0,000 0,000 0,000
Spor 0,082 0,152 0,234 0,082 0,152 0,234 0,000 0,000 0,000
Moda 0,006 0,367 0,373 0,005 0367 0,373 0,000 0,000 0,000
Din 0,024 0,000 0,024 0,024 0,000 0,024 0,000 0,000 0,000
Saglik-Konu 0,008 0,007 0,016 0,008 0,007 0,016 0,000 0,000 0,000
Miizik 0,014 0,024 0,037 0014 0,024 0,037 0,000 0,000 0,000

Tablo 4’te tekli ve ¢oklu uyum degerleri gérilmektedir. Bu tablo degerlendirilirken tekli ve
coklu kayip sttunlarinin, toplam siitunundaki degerlere gore 6lgek dizeylerinde bir degisiklik
yapilip yapilmayacagina gére karar verilir. Tekli ve coklu kayip degerleri arasinda buyik farklar
varsa tekli nominal degisken, coklu nominal hale getirilmelidir. Bu galismada tekli ve coklu uyum
degerleri arasinda farka rastlanmamaktadir. Ayrica, burada yiksek degerler s6z konusu ise 6l-
cek diizeylerinde degisiklige gidilmesi analiz i¢in daha uygun olacaktir. Bununla birlikte, degis-

kenler

icerisinde ayirma giicl yiiksek degiskenlerin belirlenmesinde de uyum degerleri yol gos-

tericidir. Bu ¢alismada, elde edilen verilere gore; cinsiyet, bitirilen okul, moda, spor, ekonomi,
bilim ve kiltir kavramlari ayirma giicti bakimindan daha belirgin degiskenlerdir.

Sekil 3’'te gorilen agirlik merkezi (centroids) sonuglarina gore, galismada dikkat ¢ceken so-
nuglar asagidaki gibi siralanmistir.
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Bir iste ¢calismayan bireylerin ekonomi, siyaset, spor sosyo-kiiltlirel kavramlarina karsi
ilgisiz olduklari tespit edilmistir.

Kadinlarin ¢ok gigli bir kiime olusturmada ekonomi, siyaset, spor sosyo-kiiltiirel kav-
ramlarina karsl ilgisiz olduklari tespit edilmistir.

Egitim durumu lise lzeri olan bireylerin, mizik kavramina ilgilerinin oldugu tespit edil-
mistir.

Herhangi bir okul bitirmemis olan bireylerin, genelde arastirma igin secilmis sosyo-kuil-
turel kavramlara karsi duyarsiz olduklari tespit edilmistir.

Bitirilen okul tlir(i ile moda kavramina ilgili olmak arasinda pozitif yonde bir iliski oldugu
tespit edilmistir.
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e 18-27 yas grubunda olan bireyler, moda kavramina orta ve yiksek diizeyde ilgi gosterir-
ken; 48 yas lzerinde olan bireyler ile moda kavramina ilgi arasinda ters yonlu bir iliski
oldugu tespit edilmistir.

e Yasl 57 lizerinde ve ilkokul mezunu olan bireylerin mizik, kaltar, bilim sosyo-kiiltirel
kavramlara karsi ilgisiz olduklari tespit edilmistir.

e Herhangi bir iste calismayan bireylerin siyaset, spor ve ekonomi sosyo-kdltiirel kavram-
larina karsi ilgisiz olduklari tespit edilmistir.

e Dini kavramlara ilgisi olmayan bireylerin, cevre-doga sosyo-kiiltiirel kavramina karsi yik-
sek diizeyinde ilgi sahibi olduklari tespit edilmistir.

e Genel olarak tim segilmis sosyo-kiiltiirel kavramlara orta ve ylksek diizeyde ilgisi olan
bireylerin, egitim dizeyi lise ve lizeri olan katilimcilardan olustugu tespit edilmistir.

e Siyaset kavramina orta ve yiksek diizeyde ilgili olanlarin, yiksek diizeyde erkeklerden
olustugu tespit edilmistir.

e Kadinlarin sendika sosyo-kiiltiirel kavramina karsi genel olarak ilgilerinin diisiik oldugu
gorulirken; erkeklerin bu kavramlara karsi ilgilerinin yiksek oldugu tespit edilmistir.
Sekil 3: Agirlik Merkezleri (Centroids)
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5. Sonug

OVERALS, kategorik degiskenlerden olusan veri setleri arasinda dogrusal olmayan kanonik
korelasyonun hesaplanmasina olanak saglayan bir tekniktir. Arastirmacilara, agirlik merkezleri
yardimiyla degiskenler arasinda ortaya ¢ikan homojenliklerin kolaylikla gériilmesi ya da hetero-
jen gruplarin tanimlanmasi gibi kolayliklar saglamaktadir. Bu galismada, Gifi terminolojisinin ge-
nellestirilmis son hali OVERALS ile nominal ve ordinal diizeyde 6lgtlmis iki veri seti arasindaki
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iliskiler incelenmistir. Bunun icin, TUIK tarafindan her yil gerceklestirilen Yasam Memnuniyeti
Anketi’nin 2017 yili mikro verileri kullaniimistir. Calisma sonucunda, segilmis sosyo-kiiltiirel kav-
ramlar ile demografik 6zellikler arasindaki iliskinin, kanonik korelasyon katsayisina gore %70
oldugu hesaplanmistir. Tlrkiye’de gruplar arasi farkliiga neden olan degiskenlerin basinda de-
mografik degiskenlerden cinsiyet ve bitirilen okul; sosyo-kiltiirel degiskenlerden ise moda, eko-
nomi, bilim, kiiltir ve spor gelmektedir. Diger sosyo-kulturel kavramlarin ve demografik 6zellik-
lerin istatistiksel olarak ayirt edici gligte farkliliklarinin olmadigi belirlenmistir. OVERALS yonte-
minin, centroids sayesinde kategorik degiskenler arasindaki farklilagma ve iliskileri kolaylkla
gosterme avantaji olmasina ragmen, bulgularin test edilememesi gibi bir de dezavantaji vardir.

Bu durum, ;(2 -bagimsizlik testi gibi parametrik olmayan hipotez testleri, siral logit, multino-
minal logit, kategorik regresyon analizi vb. yontemlerle giderilebilmektedir.
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