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OZET

Kayip cocuk sorunu, tiim diinyada oldugu gibi iilkemizde de yasanan Onemli
sorunlardan birisidir. Bu sorun, toplumdaki hizli degisim siirecinden de
etkilenmekte ve giderek biiyilyen bir sorun haline gelmektedir. Son yillarda
gbzlemlenen bu biiylime toplumda da tedirginlige yol agmaktadir. Bu yiizden kayip
cocuk profilinin ortaya c¢ikarilmasi biiylik Onem tasimaktadir. Bu ¢alismada,
siiflandirma  ve  regresyon agaglart  kullanilarak  kayip  ¢ocuklarin
smiflandirilmasina ¢alisilmistir. Kullanilan veri seti, cinsiyet, dogum yili, kayip
yili, boy, kilo, ten rengi, gdz rengi, sa¢ rengi degiskenlerinden olusmaktadir.
Dogum yil1 ve kayip yili degiskenleri dogrudan kullanilmamis, bunun yerine, bu
degiskenlerden kayip yasi degiskeni tiiretilmistir. Siniflandirma agaci ile gini saflik
Olciisii kullanilarak elde edilen siniflandirma sonucunda, 7 farkli sif elde
edilmistir. Bu siniflardan, 14 yasindan biyiik esit ve 1.11-1.50,1.51-1.60 ve 1.61-
1.70 boy araliklarindaki kiz ¢ocuklarmin olusturdugu sinif, en baskin sinif olarak
ortaya cikmigtir ve tiim kayip cocuklarmm %62’sinin bu sinifa ait oldugu
gozlemlenmistir.
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1. GIRIS

Kayip c¢ocuk tanimmi, Emniyet Genel Miidiirliigii tarafindan, “veli, vasi veya yakinlari
tarafindan nerede oldugu veya akibeti bilinmeyen, vesayeti veya korumasi altinda bulundugu
kurumu izinsiz terk eden veya izinli ayrilsa bile kuruma geri donmeyen ve hakkinda polise
kaylp miiracaati yapilmis 18 yasmi tamamlamamis kisi” olarak tanimlanmaktadir (EGM,
2014; CIGM, 2014). Basbakanlik insan Haklar1 Baskanlhigr’nin 2007 yilinda hazirlamis
oldugu Kayip Cocuklar Raporunda ise, “ailesinin bilgisi diginda herhangi bir nedenle evden
uzaklagmig, kagmisg, kacirilmis ve bu nedenlerle hayati tehlike altinda olan, kendisinden haber
alinamayan 0-18 yas grubu ¢ocuk” olarak ele almmustir (BIHB, 2007).

Bir ¢ocugun kaybolma nedenleri incelendiginde ise, macera yasama, zengin veya iinlii olma
hayali gibi ¢esitli nedenlerden dolayr kendi istegiyle kagma; yoksulluk, aile i¢i siddet,
istismar, kotli ebeveynlik, cocuk iscilik, dilencilik, ideolojik veya su¢ isleme amaglari igin
kullanma; cinsel somiirii, zengin iilkelerde evlat edindirme gibi bir¢ok neden sayilabilir
(BIHB, 2007; UNICEEF, 2011).

Toplum yapisindaki hizli degisim siireci, sosyal alanda biiyiik degisimlerin yasanmasina
sebep olmaktadir. Bu durum, toplumu kontrol eden yasal ve sosyal sistemlere, yetersiz kalma
ve yasanan degisime ayak uyduramama olarak yansimaktadir. Yansimanin sonucu ise, sosyal
cevrede istenmeyen sartlarin ortaya ¢ikmasi, hukuksal ve sosyal sorunlar meydana gelmesi
seklinde goriinmektedir. Bu sorunlardan bir tanesi de kayip c¢ocuk sorunudur. Bu 6nemli
konuda, Basbakanlik Insan Haklar1 Baskanligi tarafindan 2008 yilinda “Kayip Cocuklar
Raporu” ve Igisleri Bakanhg tarafindan 2009 yilinda “Kayip Cocuk Rehberi” hazirlanmistir
(Aydm, 2010). TBMM igerisinde kurulan Meclis Arastrma Komisyonu ise 2010 yilinda,
Kayip Cocuk Sorunu ve Ilgili Risk Faktorlerinin Incelenmesi amaciyla saha arastirmasi
gergeklestirmistir.

Bu raporda, kayip ¢ocuk sorununun diinya genelinde ve iilkemizde ¢ocuklarin magdur oldugu
sorunlarin 6nemli bagliklarindan bir tanesi oldugu vurgulanmis, kayip ¢ocuklar konusunda
tam, dogru, siirekli ve diizenli veri toplamayla ilgili baz1 zorluklarin yasanmakta oldugu ifade
edilmistir. Bu zorluklar, dogum kayitlarinin tamamina ulagilamamasi, ¢ocuk kayiplarmin
resmi makamlara zamaninda bildirilmemesi, eksik bildirilmesi, kayip cocuklar hakkindaki
toplanan ¢esitli bilgileri i¢eren verinin giivenilir olmamasi, elektronik ortamda toplanmamasi
ve/veya standart yapida olmamasi gibi nedenler olarak belirtilmistir. Belirtilen bu nedenlerin
de, konu hakkinda durum tespitinin ve gelecege yonelik tahminlerin yapilmasini ve uygun
miicadele yonteminin se¢ilmesini zorlastirdigi, buna bagli olarak ta, yasal kurumlardan elde
edilen istatistiklerin birlestirilmesini, paylasilmasimi ve c¢esitli nedenlerden dolay1r dogru
hesaplanamamasina neden oldugu irdelenmistir. Cocuk kayiplar1 nedenleri arasinda kiiresel
bir unsur olarak gézlenen insan ticareti konusunda ise, sistematik bilgi toplamay1 saglayacak
yerel ya da uluslararasi merkezi mekanizmalarin bulunmadig da belirtilmistir (Aydmn, 2010).

Ek olarak kayip ¢ocuklara ait uluslararas1 veriler ¢ogunlukla cinsel somiirii i¢in iilke smirlar1
disina kacirilan kadin ve kiz ¢ocuklariyla sinirli oldugu, ulusal verilerin ise, esas olarak kolluk
kuvvetlerinin kayip ¢ocugu aramasinda yol gdstermeye yonelik oldugu ifade edilmistir.
Arkadas, aile ve sosyal ¢evresi ile ilgili 6zellikler, saghgiyla ilgili sorunlar vb. ¢ocugun kaybi1
ile ilgili olabilecek faktorler hakkinda yeterince bilgi vermedigi, 6zellikle yurtlarda yasayan
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cocuklarda daha sik olarak gozlemlenen kayip olaylarinda, ¢ocuga ait dosyalarda detayli
sosyal incelemeler olsa dahi; bu veriler rutin hizmet siirecinde bir araya getirilmedigi, kayip
cocuk profilini tanimlamak, kayip agisindan yiiksek riskli ¢ocuklar1 erken donemde tespit
etmek, kayip ¢ocuk sorununa ait ileriye doniik tahminler yapmak konusunda kullanilamadig1
belirtilmistir (TBMM, 2010).

Bu ¢aligmada, Emniyet Genel Mudiirliigii Asayis Dairesi Bagkanlig1 internet sitesinden 2010
yilinda elde edilmis kayip cocuklara ait 8 6zellige gore kayip statiisiinde bulunan 448 ¢ocugun
smiflandirilmast islemi agik kaynakli bir yazilim olan R kullanilarak ¢6ziimlenmesi
gergeklestirilmistir. Siniflandirma i¢in smiflandirma ve regresyon agaclari kullanilmistir.

Smiflandirma ve regresyon agacinin uygulanmasi, R yazilimi1 ve bu yazilimin Rpart paketi
kullanilarak yapilmistir. R, UNIX platformlar, Windows ve Mac OS gibi c¢esitli isletim
sistemleri iizerinde calisan, igerdigi paket sistemi ile dogrusal ve dogrusal olmayan
modelleme, istatistiksel testler, siniflandirma, kiimeleme gibi olduk¢a genis istatistiksel ve
grafiksel tekniklerin kullanimini saglayan, iicretsiz istatistiksel hesaplama ve grafikler i¢in
yazilim ortamudir (CRAN, 2015; R Core Team, 2014). Rpart (recursive partition - rpart) ise,
ticari marka olan CART (Classification And Regression Trees) programlarinin bir
uyarlamasidir. Rpart paketi, iki asamali bir izlek kullanarak ¢ok genel bir yapmin
smiflandirma veya regresyon modellerini kurar; elde edilen modeller ise ikili agaclar seklinde
temsil edilebilir (Therneau vd., 1997).

Bu ¢alismanin ikinci boliimiinde, arastirmada kullanilan siniflandirma agaci metodu hakkinda
bilgi verilmistir. Ugiincii boliimde ise, ilgili veri setine iliskin bilgiler ile elde edilen sonuglar
sunulmustur. Son boliimde ise arastirma sonuclar1 vurgulanmistir.

2. SINIFLANDIRMA VE REGRESYON AGACLARI

Ozyinelemeli boliimleme (recursive partition), kategorik (siniflandirma agaci) veya siirekli
(regresyon agaci) bir sonucun kestirimi i¢in gorsellestirmesi, incelenmesi, anlasilirligi ve en
onemlisi ifade edilebilirligi kolay olan karar kurallar1 gelistirirken, bir veri seti yapisinin
incelenmesinde yardimci olan ¢ok degiskenli bir metottur (Quick-R, 2014; Graham, 2011).

2.1. Smiflandirma Agaglan

Bir smiflandirma agaci niteliksel yanitlarin kestirimi i¢cin kullanilir. Yani, her gozlemin, ait
oldugu bolgedeki egitim gdzlemlerinin en sik goriilen sinifina aitliginin kestirimidir. Agacin
olusturulmas: iki asamadan olusmaktadir. Birinci agsamada, dnce veriyi ikiye en iyi sekilde
bolen degisken bulunur, boylelikle kok diigiim elde edilmis olur. Veri ikiye boliindiikten
sonra, bu siire¢ alt gruplara, yani i¢ diigiimlere ayr1 ayr1 uygulanir. Béliinme islemi, en kiigiik
alt grup biyliklige ulasilana kadar veya herhangi bir iyilestirme yapilamayana kadar
yinelenerek, yani yaprak diigiime ulagilana kadar devam eder. Elde edilen her bir i¢ diigiim ile
baglantili bir test hangi dalin takip edilecegini belirlerken, yaprak diigtimler kararlar1 igerir.
Elde edilen model ¢ok karmasik bir model olacagindan, ikinci asamada, ¢apraz dogrulama
kullanilarak tiim aga¢ geriye dogru kirpilir (James vd., 2013; Therneau ve Atkinson, 1997,
Williams, 2011).
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Smiflandirma agacinda, ait oldugu diigiimdeki her gozlemin, diigiimdeki egitim kiimesinin en
stk gbzlemlenen simifinin hangisine ait oldugu kestirilir. Siniflandirma sonucunda, elde edilen
belirli bir diigiime iligkin smif kestirimi ile birlikte, diigiime diisen egitim kiimesinin i¢indeki
sinif orant da dnem arz etmektedir.

Smiflandirma agacmin biiyiimesi 6z yinelemeli ikiye ayirma ile gergeklesir. Ikiye ayirma
islemi i¢in kullanilan 6l¢iit smiflandirma hata oranidir. Amag, belli bir diigiimdeki bir
gbzlemi, o diiglimde yer alan gozlemlerinin en sik goriilen smifina atamak oldugundan,
siniflandirma hatas1 o diiglimdeki gozlemlerin, en sik gozlemlenen sinifa ait olmayan
gozlemlere orani olarak ifade edilir. Pmk, K. smiftan gelen m. diigiimdeki egitim kiimesinin
oranini ifade ederken, simiflandirma hatasi E;

E =1-mex () (2.1)

ile gosterilir. Ancak, yeterli duyarliliga sahip olmadig1 i¢in, uygulamada Gini indeksi, ¢capraz
entropi ve diger bir alternatif olan twoing indeksinden birisi kullanilmaktadir.
Gini indeksi, K siniflar1 arasindaki toplam varyansin bir 6l¢iisii olarak;
K A A
G= Zk:l Prk (1_ pmk) (22)

seklinde tanimlanir. Kiiciik degerleri, diiglimiin baskin olarak tek bir smiftan gozlemleri
icerdigini belirttiginden, diigiim safligmin bir 6l¢iisii olarak ta adlandirilir.

Capraz entropi;
D=->" P 109 Py (2.3)

seklinde tanimlanir. Capraz entropi’de, Gini indeksi gibi, kiiclik degerlerinde m. diigiimiin
safligini ifade edecektir (James vd., 2013).

P= % I:Zlil ]2 (2'4)

seklinde tanimlanir. Twoing indeksi, biiylik degerlerinde, etkin bir boliimlemeyi ifade
edecektir (Balakrishnan vd., 2009).

Twoing indeksi ise;

pkmL - pka

Smiflandirma agaci olusturulurken, belirli bir diigiimiin safligin1 degerlendirirken genellikle
gini indeksi veya capraz entropi kullanilir. Bu dort Olgiitten herhangi biri, smiflandirma
agacmin budanmasi esnasinda tercih edilebilir. Ancak budama isleminde, budanmis
smiflandirma agacmin kestirim dogrulugu s6z konusu ise, smiflandirma hatasi One
¢ikmaktadir (James vd., 2013).

2.2. Yazinda Yapilmis Cahsmalar

Bu calismada kullanilan yontemle ilgili yapilmis yazinda ¢ok sayida calisma mevcuttur.
Ornegin tipta multiple sclerosis igin Li ve Schwartz (2012), tip I diyabetler igin Sampurno
(2006); cografyada arazi yapisi ve agag ¢esitleri i¢in Sasaki vd. (2012), ormanlar i¢in Wen vd.
(2009), yeralt1 sular1 i¢in Spruill vd. (2002); giivenlikte erken uyar: i¢cin Koon ve Petscher
(2015); toplum bilimde Quatch vd. (2015); istatistikte Azam vd. (2014); miihendislikte
Archer (2010) bu ¢aligmada kullanilan yontemin uygulamalaridir.
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3. UYGULAMA

Bu ¢alismada, 8 6zellige gore kayip statiisiinde bulunan 448 kayip ¢ocugun simiflandirilmasi
islemi acik kaynak kodlu R yazilimi kullanilarak gerceklestirilmistir. Belirlenen 7 6zellik
sirastyla kayip ¢ocugun cinsiyeti, dogum tarihi ve kaybolma tarihi 6zelliklerden derlenmis
kayip yasi, boyu, kilosu, ten rengi, goz rengi ve sa¢ rengidir. Bu 6zellikler, Istanbul Emniyet
Miidiirliigii Asayis Dairesi Baskanlig1 Internet Sitesinden 2010 tarihinde elde edilmistir.

Degiskenler Tablo 3.1°deki gibidir.

Degisken Olgiim Diizeyi Rolii
Cinsiyeti Nominal Hedef
Kaybolma Yasi Oransal Girdi
Boy Siralayici Girdi

Kilo Siralayici Girdi

Ten Rengi Siniflayict Girdi
Géz Rengi Siniflayict Girdi
Sa¢ Rengi Siniflayict Girdi

Tablo 3.1 Siniflandirmada kullanilan degiskenler.
Sekil 3.1 Cinsiyeti = Kaybolma Yas1 + Boy + Kilo + Ten Rengi + Sa¢ Rengi + Géz Rengi modeli i¢in siniflan-

dirma agac1

.35 .65
100%
Kaybolma <14

>=14

BAY
.55 .45 .25 .75
/ 31% \ / 69% \

Boy =0-0.50,0.50-1.10,1.61-1.70,1.76-1.80
1.11-1.50,1.51-1.60,1.71-1.75,BEL L| DEGIL

BAY
72 .28 46 54
11% A 20%

Go6z.Reng = ELA,MAVI, SIYAH

/ BELLI DEGIL,KAHVE,YESIL

Ten.Reng = BUGDAY‘
BELLi DEGIL,BEYAZ,ESMER,SARI

BAY
.56 .44 .23 .77
4% 8%

Boy =1.71-1.75,1.76-1.80,1.81-1.85,1.86-1.90

1.11-1.50,1.51-1.60,1.61-1.70,BEL LI DEGIL

“

57 .43 .22 .78
T% N 62%

Ten.Reng = BUGDAY,ESM ER,SARI ZENCI

J

63 37 34 66 68 .32
8% ! 12% 5%

BEYAZ

-

.25 .75
2%
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Smiflandirma agaci, rpart fonksiyonu araciligi ile Tablo 3.2°de verilen parametreler
kullanilarak olusturulmustur.

Parametre Aciklama

Herhangi bir etkilesim igermeyen, bagimli degiskeni de barindiran siniflandirma
formula .2 s

modelinin formiilii

Bagimli degisken, siire¢ icerikli ise “poisson”, kategorik igerikli ise “class”, sagkalim
method Lo T e . R .

igerikli ise “exp”, diger durumlarda “anova” degerini alabilir.
data Formiilde yer alan degiskenlerin yorumlanabilmesi igin, analiz edilecek veri setini

belirleyen istege bagli parametre.
Tablo 3.2 Rpart fonksiyonunda kullanilan parametreler.

Siniflandirma i¢in uygun goriilen model,
Cinsiyeti = Kaybolma Yags1 + Boy + Kilo + Ten Rengi + Sa¢ Rengi + G6z Rengi  (3.5)
seklindedir ve rpart fonksiyonuna Tablo 3.3’deki gibi verilmistir.

rpart(data=veril,model=Cinsiyeti~Kaybolma.Yas1+Boy+Kilo
+Ten.Rengi+Sa¢.Rengi+Go6z.Rengi,method="class”)
Tablo 3.3 Siniflandirma agaci i¢in rpart fonksiyonu parametreleri.

Rpart fonksiyonu, bir boliinmenin safliginin 6lgiilmesi i¢in capraz entropi ve gini indeksini
kullanabilmektedir, varsayilan olarak gini indeksi secilidir. Bu modele gore smiflandirma
agaci Sekil 3.1°de gosterildigi gibi elde edilmistir.

Rpart fonksiyonu, smiflandirma modelini boy, goz rengi, ten rengi ve kaybolma yasi
degiskenlerini kullanarak olusturmustur. ilk ayiric1 degisken kaybolma yasi olarak ortaya
cikmaktadir ve 14 yasindan kiigiik kayip cocuklar1 sol dala, 14 yas ve daha biiylik kayip
cocuklar1 sag dala aymrmustir. Sol dalda yer alan ilk diigiimdeki 14 yasindan kii¢iik yasta
kaybolan ¢ocuklar, tiim kayip durumundaki cocuklarm %31’ini olusturmaktadir. Erkek
cocuklarin bu diigiim i¢indeki (sinif) oran1 0.55, kiz ¢ocuklarm orani ise 0.45’tir.

Bu diiglimden elde edilen ilk yaprakta (sinif), boy degiskeni ayirmada etkili olmaktadir ve
0.00-0.50, 0.50-1.10, 1.61-1.70 ile 1.76-1.80 boy araliklarinda olan ¢ocuklar bu sinifa dahil
edilmistir. Bu smiftaki kayip cocuklar tiim kaylp durumundaki cocuklarin %11’ini
olusturmaktadir. Bu smifa dahil olan kayip ¢ocuklarin smif olasiliklar1 erkek ¢ocuk igin 0.72,
kiz ¢ocuk icin 0.28 olarak ortaya ¢ikmaktadir. Bu sonuca gore smiflandirma kurali, eger yasi
14’ten kiigiik ve boyu 0.00-0.50, 0.50-1.10, 1.61-1.70, 1.76-1.80 boy araliklarinda ise
cinsiyeti erkek seklinde olacaktir. Bu kuralin destek sayis1 36°dir.

Elde edilen siniflarin icerisinde en biiylik dneme sahip olan sinif ise, yasi 14 veya daha biiyiik,
1.11-1.50,1.51-1.60 ve 1.61-1.70 boy araliklarindaki kiz ¢ocuklarmnin olusturdugu smaiftir. Bu
smif, tiim siiflar i¢indeki en biiylik siif olmaktadir ve tiim kayip ¢ocuklarin %62’si bu sinifa
dahil olmustur. Bu siniftaki bir ¢ocugun kiz olma olasiligi 0.78, erkek cocuk olma olasilig1 ise
0.22 olarak elde edilmistir. Buna sonuca gore, elde edilen siniflandirma kural, eger yas1 14
veya daha biiyiik ve 1.11-1.50,1.51-1.60, 1.61-1.70 boy araliklarinda ise cinsiyeti kiz seklinde
olacaktir. Bu kuralin destek sayis1 217 dir.

Smiflandirma agacindan elde edilen tiim siniflandirma kurallar1 Tablo 3.4’de ki gibi elde
edilmistir.
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Sinif Kural Destek Orani
Eger Kaybolma Yas1 < 14 ise
1 ve Eger Boy=0-0.50 veya 0.50-1.10 veya 1.61-1.70 veya 1.76-1.80 ise 0.080
Cinsiyeti=BAY

Eger Kaybolma Yas1 < 14 ise
ve Eger Boy=1.11-1.50 veya 1.51-1.60 veya 1.71-1.75 veya BELLI DEGIL ise
ve Eger Goz Rengi=ELA veya MAVI veya SIYAH ise
Cinsiyeti=BAY
Eger Kaybolma Yasi < 14 ise
ve Eger Boy=1.11-1.50 veya 1.51-1.60 veya 1.71-1.75 veya BELLI DEGIL ise
3 ve Eger Goz Rengi=KAHVE veya YESIL veya BELLI DEGIL ise 0.022
ve Eger Ten Rengi=BUGDAY ise
Cinsiyeti=BAY
Eger Kaybolma Yasi < 14 ise
ve Eger Boy=1.11-1.50 veya 1.51-1.60 veya 1.71-1.75 veya BELLI DEGIL ise
4 ve Eger Goz Rengi=KAHVE veya YESIL veya BELLI DEGIL ise 0.060
ve Eger Ten Rengi=BEYAZ veya ESMER veya SARI veya BELLI DEGIL ise
Cinsiyeti=BAYAN
5 Eger Kaybolma Yas1 >= 14 ise 0.484
ve Eger Boy=1.11-1.50 veya 1.51-1.60 veya 1.61-1.70 veya BELLI DEGIL ise
Cinsiyeti=BAYAN
6 Eger Kaybolma Yag1 >= 14 ise 0.013
ve Eger Boy=1.71-1.75 veya 1.76-1.80 veya 1.81-1.85 veya 1.86-1.90 ise
ve Ten Rengi=BEYAZ ise
Cinsiyeti=BAYAN
7  Eger Kaybolma Yags1 >= 14 ise 0.033
ve Eger Boy=1.71-1.75 veya 1.76-1.80 veya 1.81-1.85 veya 1.86-1.90 ise
ve Ten Rengi=BUGDAY veya ESMER veya SARI veya ZENCI ise
Cinsiyeti=BAY

0.053

Tablo 3.4 Siniflandirma agacindan elde edilen siniflandirma kurallari.

4. SONUC VE DEGERLENDIRME

Kayip ¢ocuk problemi tiim diinyada oldugu gibi, iilkemizde de yasanmaktadir. Bir iilkenin en
onemli zenginliklerinden birisi olan ¢ocuklarin korunmasi, temel gereksinimlerinin
karsilanmasi, karsilastiklar1 sorunlarin ¢oziimlenmesi, o iilkenin gelecegi icin yapacagi en iyi
yatirim olacaktir. Bu yatirima karsina ¢ikan engellerden bir tanesi de kayip ¢ocuk sorunudur.
Bu sorunun nedenlerinin ve almacak 6nlemlerin belirlenmesi, kayip statiisiindeki ¢ocuklarda
gozlemlenen oOzelliklerin tanimlanmasi1 ve kaybolma riski yiiksek olan c¢ocuklarin
belirlenebilmesi, yiiksek risk tasiyan bir ¢ocuk i¢cin kaybolma riskini azaltacak dnlemlerin
alinmasinda, kayboldugunda arama islemlerinin nasil yapilacagi, verilecek destegin nasil
olacagi ve benzeri diger konularda hazirlikli olunmasini saglayacaktir.

Bu calismada, Istanbul Emniyet Miidiirliigii internet sitesinde takibi saglanan kayip ¢ocuk veri
tabaninda sunulan 448 kayip cocugun kayit altina alinmis 6zelliklerinden 8 tanesi kullanilarak
bir siniflandirmalariin yapilmasina calisilarak, kayip statiisiindeki ¢ocuklarda gozlemlenen
ozelliklerin tanimlanabilmesi ve kaybolma riski yiiksek olan ¢ocuklarin belirlenebilmesi i¢in
farkl bir bakis acis1 getirilmeye caligiimastir.

Bu amagcla, smiflandirma tekniklerinden bir tanesi olan siniflandirma ve regresyon agaclari
metodundan  yararlanilmistir. Smiflandrma  ve regresyon agaglar1  gorsellestirmesi,
incelenmesi, anlasilirlig1 ve en 6nemlisi ifade edilebilirligi kolay olan ¢ok degigkenli bir metot
olarak kendini gdstermektedir.
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Yapilan uygulama sonucunda, siniflandirma agaci kayip ¢ocuklart 7 smifa aymwrmistir. Bu
siniflardan en Onemlisi, 14 veya daha biiyik yasta, 1.11-1.50,1.51-1.60 ve 1.61-1.70 boy
araliklarindaki kiz ¢ocuklarmin olusturdugu siniftir. Bu smif] tiim siniflar i¢indeki en biiyiik
siif olmaktadir ve tiim kayip ¢ocuklarin %62’si bu sinifa dahil olmustur. Bu smiftaki bir
cocugun kiz olma olasilig1 0.78, erkek ¢cocuk olma olasiligi ise 0.22 olarak elde edilmistir.

Ancak, saglanan veri kaynaginda sunulan bazi siirekli degiskenlerin, nitel 6lgekte sunulmasi,
saglanan Ozelliklerin sayisinin az olmasi, siniflandirmanin detayli ve anlamli olmasina fazla
izin vermemektedir. Kayip cocukla ilgili kayit altina alinacak 6zelliklerin sayis1 ve diizeni
iyilestik¢e, siniflandirma sonuglarinin daha detayli ve anlamli olacagi agiktir.
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Classification Tree Approach via R: A Case Sudy for Missing Child Profiling

Levent Terlemez
Anadolu University
ABSTRACT

Missing children problem is one of the major problems in Turkey as well as all
over the world. This problem is affected by the rapid change process in society and
is becoming a growing problem. The increase in numbers observed in recent years
lead to a concern in the society. Therefore, profiling missing children is of utmost
importance. In this study, classification and regression trees are employed to
classify missing children. Data set for classification of missing children consists of
sex, height, weight, skin color, eye color, hair color and a derived variable, missing
age from birth year and missing year. Seven different classes are obtained from
classification tree by using Gini purity measure. One of dominant class consists of
girls aged greater or equal to 14 and in 1.11-1.50, 1.51-1.60 and 1.61-1.70 height
intervals, which covers 62% of the whole missing children subjected to this study.
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